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Analysis of Estonian personal ads using the example of Nelli Teataja

Abstract:

This bachelor's thesis explores personal advertisements published in Estonian newspapers
through a cultural and social analytical lens. The aim of the study is to construct a structured
dataset based on dating ads from Nelli Teataja and to examine demographic, character-based,
and value-driven patterns within them. Data collection and processing were conducted using
natural language processing, machine learning techniques, and statistical analysis. The
research focuses on identifying the gender, age, location, partner preferences, and personality
traits mentioned by ad authors. Frequently highlighted traits include free, kind, slim, calm,
and athletic. The findings indicate that most advertisers are older individuals whose
preferences reflect distinct social and cultural values. The analysis also reveals regional and

gender-based differences in dating behavior.
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Eesti tutvumiskuulutuste analiiiis Nelli Teataja néitel

Lithikokkuvote:

Kéesolev bakalaureuset66 uurib Eesti ajalehtedes avaldatud tutvumiskuulutusi kultuurilise ja
sotsiaalse analiiiisi vaatenurgast. To0 eesmirk on luua struktureeritud andmestik Nelli
Teatajas ilmunud tutvumiskuulutustest ning analiilisida, milliseid demograafilisi,
iseloomulikke ja védrtuspdhiseid mustreid kuulutustes esineb. Andmete kogumiseks ja
tootlemiseks kasutati loomuliku keele to6tlust, masindppe vahendeid ning statistilisi
meetodeid. Eraldi vaadeldi kuulutuste postitajate sugu, vanust, elukohta, partnerieelistusi ja
esile toodud iseloomuomadusi. Partneri kirjeldustes sagedamini esile omadused nagu vaba,
heatahtlik, sale, rahulik ja sportlik. Tulemused néitavad, et kuulutuste avaldajad on enamasti
vanemaealised inimesed. Tods tuuakse esile ka piirkondlikud ning soopdhised erinevused

partneriotsingu kéitumises.
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Sissejuhatus

Inimestevaheliste suhete loomine ja sobiva kaaslase leidmine on olnud ldbi aegade iiks
olulisemaid sotsiaalseid vajadusi. Ajaloos on selleks kasutatud mitmesuguseid meediume ja
vahendeid —  alates  suulistest soovitustest kuni tidnapdevaste  digitaalsete
kohtingurakendusteni. Iga ajastu suhtlemisvahendid peegeldavad valitsevaid sotsiaalseid
norme ja ootusi, mdjutades seda, kuidas inimesed oma soove véljendavad ning milliseid
omadusi nad potentsiaalses partneris otsivad.
Uks mirkimisvéirne viis tutvuste loomiseks on olnud ajalehtede tutvumiskuulutused. Need
kuulutused on pakkunud inimestele voimalust oma ootusi ja soove avalikult véljendada ning
sobivat kaaslast leida. Kuid tutvumiskuulutused ei ole pelgalt praktiline vahend partneri
leidmiseks — need peegeldavad ka ajastu sotsiaalseid norme, vairtushinnanguid ja ootusi.
Tutvumiskuulutuste analiilis pakub ainulaadset vOimalust uurida inimeste sotsiaalseid ja
kultuurilisi eelistusi 14bi aja. Need kuulutused annavad tunnistust sellest, millised omadused
on olnud soovitavad, millised védrtushinnangud on pidanud paika ja kuidas need on ajas
muutunud. Erinevates ajalehtedes avaldatud kuulutused kajastavad mitmekesist pilti ajastu
ideaalidest ning pakuvad rikkalikku uurimismaterjali sotsiaalse ja kultuurilise ajaloo
motestamiseks.
Kédesolev uurimist6d peamine eesmdrk on viia 1dbi pohjalik kultuurianaliiiis Nelli Teataja
tutvumiskuulutuste pohjal. Analiiiisi kaks pdhikiisimust on:

I. Kes on Nelli Teataja tutvumiskuulutuse avaldaja ning millised demograafilised,

sotsiaalsed ja kultuurilised tegurid teda defineerivad?
2. Milliseid omadusi ja véirtusi otsitakse potentsiaalses partneris ning kuidas need

kajastavad ajastu sotsiaalseid norme ja ideaale?

To6 koosneb viiest peamisest peatiikist. Esimene peatiikk annab {ilevaate t00 teemast,
eesmirkidest ning uurimiskiisimustest. Teises peatiikis esitatakse teoreetiline raamistik ning
kisitletakse varasemaid uurimusi, mis on seotud tutvumiskuulutuste ja online-tutvumisega.
Kolmas peatiikk keskendub metodoloogiale, sealhulgas andmestiku koostamisele, andmete
eeltootlusele ning iseloomuomaduste madramisele. Neljandas peatiikis esitatakse analiiiisi
tulemused, kus vaadeldakse nii iiksik- kui ka kahekordseid muutujaid. Viiendas peatiikis
arutletakse tulemuste piirangute iile ning kokkuvdttepeatiikis voetakse t66 olulisemad

jareldused kokku ja tehakse ettepanekuid edasiseks uurimiseks.



1. Teoreetiline iilevaade

Kéesolev teoreetiline tlevaade kisitleb varasemaid uuringuid tutvumiskuulutuste ja
online-tutvumise valdkonnas, tuues esile, kuidas inimeste eelistused ja kditumismustrid on aja
jooksul muutunud, samuti, kuidas need muutused kajastavad iihiskondlikke ja kultuurilisi

suundi.

Tallinna Ulikooli ELU projekti raames 2021. aastal uuriti, milliseid tutvumiskuulutusi
avaldati Eesti ajakirjanduses 1930ndatel aastatel [1]. Projektis analiiiisiti selliseid viljaandeid
nagu Postimees, Film ja Elu, Abieluleht ja Pédevaleht. Tulemused nditasid, et toonased
kuulutused olid sageli humoorikad ja otsekohesed. Naiteks: "Kes fteist julgeb katsuda
taltsutada isekat ja seiklushimulist noormeest, kes ei moista muud, kui vaid lollusi teha?".
Samuti ilmnes, et majanduslik kindlustatus ja praktilised kaalutlused méngisid téhtsat rolli,
mis viljendasid kuulutuste otsekohesuse:

"Lgp. daamid! Kes teist tahaks vaesele noormehele jouluvanaks olla ja laenata 10-20 kr. Kui
meeldin, voib kohe jdrgneda abielu.".

Projekti tulemused niitasid ka, kuidas huumor ja eneseiroonia aitasid kuulutustel eristuda ja

luua isiklikumat sidet lugejaga.

Samuti on uuritud, kuidas inimese pdhiolemuse ja isiksuseomaduste tasandid mojutavad
tehnoloogiate kasutamist. Artikkel “Who uses mobile apps to meet strangers: The roles of
core traits and surface characteristics” kisitleb individuaalseid tunnuseid ja nende mdju
WeChati tutvumisfunktsioonide kasutamisele [2]. Uuring niitas, et isiksuse pohiolemuse ja
pinnaliste tunnuste vahel on tugevad seosed. Ekstravertsus, mida seostatakse soojuse,
seltsivuse ja enesekindlusega, suurendab tdendosust, et inimene kasutab sotsiaalse avastamise
funktsioone. Samuti on leitud, et inimesed, kellele meeldib elus rohkem riske votta,
kasutavad tdendolisemalt tutvumisrakendusi seksuaalsete kogemuste otsimiseks. Lisaks on
avatus uutele kogemustele, mis viitab fantaasiarikkusele ja soovile katsetada uusi asju,
positiivselt seotud sotsiaalsete avastamise funktsioonide kasutamisega.

See uurimus rohutab, et praktiliste rakenduste arendamisel ja reklaamkampaaniates on oluline

arvestada kasutajate isiksuseomadustega.

Bakalaureusetoos “Rahvusddrmuslus Rate.ee profiilides”, uuritakse, kuidas kajastatakse

paremdarmuslikku meelsust Rate.ee suhtlusportaali kasutajaprofiilides [3]. Uuringus



analiiiisiti 174 erinevat profiili, mille huvirubriikides oli vdhemalt iiks paremddrmuslik
stimbol voi akroniilim. Uuringu tulemused viitavad sellele, et paremédarmuslikud ideoloogiad
on oma kohalolekuga teatud internetikeskkondades olemas ja vdivad mdjutada ka

suhtlusportaalide kasutajate profiilide sisu.

Ameerika kontekstis on isikuomaduste ja partnerieelistuste muutumist ajas uurinud Larry M.
Lance oma 1998. aasta artiklis “Gender Differences in Heterosexual Dating: A Content
Analysis of Personal Ads” [4]. Selles uuringus analiiiisiti 1 433 heteroseksuaalset
tutvumiskuulutust, et mdista, milliseid omadusi otsivad mehed ja naised potentsiaalsetes
partnerites ning kuidas need ootused on muutunud vdrreldes varasemate uuringutega.
Analiiiis néitas, et sooline erinevus niiteks vanuse vOi sotsiaalse staatuse eelistustes on
muutumas — nditeks muutub mittesuitsetamine iiha olulisemaks mdlemast soost kuulutajate
jaoks. See viitab, et sotsiaalsed ja kultuurilised muutused kajastuvad selgelt ka

partneriotsingus ja isiklikus enesetutvustuses.

Online-tutvuse valdkonda késitleb Giinter J. Hitsch’i, Ali Hortacsu ja Dan Ariely 2005. aasta
uurimus “What Makes You Click: An Empirical Analysis of Online Dating” [5]. Uurimus
pohineb suure internetipdhise tutvumisportaali kasutajaandmetel, kus analiiiisiti nii kasutajate
demograafilisi tunnuseid (nt sissetulek, haridus, vdlimus) kui ka nende kditumist platvormil —
nditeks kellele kirjutatakse, kas saadakse vastuseid, ja milliste omaduste alusel eelistusi
tehakse. Uuringus leiti, et kasutajate kiditumine voimaldab tuletada nende tegelikke eelistusi
ja et sobivuste kujunemine jérgib selgeid mustreid, kus néiteks sissetulek ja haridus méngivad
olulist rolli. Samuti vdrreldi online-kooskdlasid Ameerika Uhendriikide abieluandmetega,

tuues esile nii sarnasusi kui ka erinevusi tegelikus ja virtuaalses paarivalikus.



2. Metodoloogia

2.1. Andmestik ja andmete eeltootlus

Oma uurimistods kasutan andmeid, mis périnevad Digiteeritud Eesti Artiklite (DEA)
kollektsioonist [6]. Need on kergesti ligipddsetavad veebikeskkonnas. Kollektsioon sisaldab
Eesti ajalehtede ja ajakirjade tdistekste, mis on digitaliseeritud ja salvestatud
veebivaatlejatesse. Ligipdds nendele andmetele toimub libi Tartu Ulikooli hallatud
JupyterHub keskkonna, kus saab jooksutada Pythonit ja R-i. Pérast kasutaja autentimist on
voimalik pddseda ligi nende metaandmetele, teha oma analiiiise ja salvestada tulemused.

Andmestikule mugavaks ligipddsuks on loodud R-pakett digar.txts, mille abil saab
tervikkollektsioonist eraldada konkreetseid alamhulki ning teha tdistekstilisi otsinguid [7].
See vodimaldab keskenduda vaid uurimisteemaga seotud artiklitele, jdttes korvale
mitterelevantsed tekstid ja parandades seeldbi tootluse tdpsust ning tdhusust. Tdhtis on
mainida, et koik artiklid ei ole avalikult kéttesaadavad, seetottu ei avalda me ka antud t60s

kogutud andmestiku.

Tekstianaliiiisi meetodid

Tutvumiskuulutuste analiilis nduab spetsiifilisi tekstianaliilisi meetodeid, et eraldada
kuulutused muust tekstist ning toddelda neid silistemaatiliselt. Peamiselt kasutatavad meetodid
hdlmavad:

o Tekstikaeve ja andmete puhastamine - Tekstikaeve on protsess, mis keskendub
struktureerimata teksti tootlemisele ja analiilisimisele [8]. Selle etapi peamiseks
eesmirgiks on tutvumiskuulutuste eristamine ajalehtede muust sisust, kasutades
regulaaravaldisi, masindppe meetodeid ja semantilisi mudeleid. Tekstide puhastamine
on kriitiline samm, et luua analiiiisitav andmestik.

e Statistilised ja arvutuslikud meetodid - Tutvumiskuulutuste mustrite ja sageduste
analiiiisiks kasutatakse statistilisi ldhenemisi, nditeks sagedusanaliiiisi ja masindpet.

e Loomulik keele to6tlust (NLP) - NLP meetodid, nagu nimekasutusentiteetide
tuvastamine (NER), sentimentide analiiiis ja semantilise sarnasuse méiéramine, aitavad
tuvastada ja kategoriseerida teksti peamisi omadusi, nditeks vanusegrupid ja

omadused [9].



Kultuurianaliiiitika ja andmete tdolgendamine

Kultuurianaliiiitika 14htub sotsiaalsete tekstide, sealhulgas tutvumiskuulutuste, sisuanaliiiisi ja
tdhenduste maiidratlemisest. Seda t60d tehakse sageli kvalitatiivsete ja kvantitatiivsete
meetodite kombinatsiooni abil:
1. Kvalitatitvne uurimine - keskendub tekstide sisu tolgendamisele ja kategooriate
tuvastamisele, nagu soovitud omadused, suhete vormid ja véédrtushinnangud [10].
2. Kvantitatiivne uurimine - kvantifitseerib andmeid, néiteks millised vanusegrupid on
koige aktiivsemad, millised omadused korduvad kdige sagedamini jne. See

lahenemine pakub empiirilist tuge kvaltitatiivsetele leidudelev [10].

Andmete puhastamine ja eeltootlus

Selleks, et saaksime tekstiandmeid analiiiisida on meil vaja neid puhastada ning
standardiseerida. Esialgsed andmed sisaldasid HTML-maérgistusi, metaandmeid ja muid
stimboleid, mis tuli eemaldada. Kasutasin jargmisi samme:

1. Andmete lugemine: Kdigepealt lugesin sisse andmed, et saada iilevaade kogu
kollektsiooni sisust. Valisin alustuseks juhuslikult mdne tuntuma Eesti ajalehe
(nditeks Pdevaleht aastatel 1970-2010).

2. Teksti puhastamine: Tekside puhastamiseks kasutasin erinevaid regulaaravaldisi, et
eemaldada, jargmisi elemente:

e HTML-mirgistused: Kasutasin funktsioone, et eemaldada kdéik HTML-i
mirgistused, mis olid jddnud tekstidesse, niiteks “<p>"  ja “<p

nn

dir=""auto"">".

e Metaandmete markerid: Eemaldasin ebavajalikke metaandmete tdhiseid , nagu
"@@@@@_NationalLibraryofEstonia DigitalCollectionsData SeeUsageRig
hts in_data.digar.ee @@@@@" ja "inflating:.?", kasutades regulaaravaldisi,
et tagada, et ainult artiklite sisu jddks alles.

e Muu miira: Samuti eemaldasin igasugused ebavajalikud stimbolid nagu néiteks

H." ja H.H.

e FEemaldasin koik liigsed tiihikud, reavahed ja tabulaatorid, et muuta tekst

iihtlaseks ja tootlusvoimeliseks.



Vaatlusandmete valimine

Andmete valiku tegemine oli oluline osa uurimistdost, kuna oli vaja piirata valimit
arvutuslike piirangute tottu, et tododelda sobiva suurusega andmeid. Samuti tuleb arvestada
ajalehtede formaadi erinevusi, mis voOivad mojutada andmete struktuuri ja tootlemist.
Suuremad ajalehed, nagu Postimees ja Pidevaleht, ei sobinud, kuna need ei sisaldanud
piisavalt tutvumiskuulutusi. Algselt leidsin vaid iiksikud kuulutused, mis ei andnud piisavat
materjali analiiiisiks.

Nelli Teataja valimine andmete kogumise allikaks oli pohjendatud selle suure mahu ja
sisukuse tottu. Just Nelli Teataja pakkus kdige rohkem tutvumiskuulutusi, mille kvaliteet ja
kogus olid vajalikud, et koostada usaldusvddrne andmestik. Lisaks oli Nelli Teatajas
kuulutuste struktuur selgelt mairatletud, néiteks oli sugu alati kohe esitatud, mis lihtsustas

andmete analiisi.

2.2. Andmeomaduste kaeve

Kuulutuste analiiiisimiseks loodi struktureeritud tabel, mis sisaldab kuulutuse ID-d, teksti,
sugu, otsitavat sugu, asukohta ja iseloomuomadusi. Joonisel 1 on toodud ndide iihest
kuulutusest, kus nooltega on tdhistatud sugu, otsitav sugu, asukoht ja iseloomuomadused.
Kuulutuse ID-d joonisel ei kuvata, kuna see eemaldati andmete puhastamise kéigus ja

salvestati eraldi lahtrisse.

Asukoht
.
.
Vanus Sugu a Iseloomuomadused

. . .
[ ] L] L] [ ]
[ ] L] L [ ]
. N v peS
. "-l‘ . aunt :'llllll'o‘
- - [ ] - L]
[ ] - n [ ] -
L] [ - - u

70+ a proua Tallinnast soovib tulvuda mittesuitsetava ausa

harraga, kellele meeldib loodus, seenel kaia, muusika, saunad.

RLLEL)

M ETTILLLL M]S Sl.lgll OtSib

Joonis 1. Niide tutvumiskuulutuse tekstist

10



2.2.1. ID ja Sugu omaduse mairamine

Andmete to0tlemise protsess algas puhastatud Nelli Teataja tekstifaili lugemisega, mille jérel
ithendati koik andmed iiheks pikaks tekstijadaks. See samm lihtsustas artiklite otsimist ja
tagas, et kogu sisu oli iihes reas kergesti t6odeldav. Tutvumiskuulutuste eraldamiseks
kasutasin regulaaravaldisi, kuna Nelli Teatajas algasid need kuulutused pealkirjadega
“NAINE MEEST”, “MEES NAIST”, “MEHED” v6i “NAISED”.

Tapsemaks eraldamiseks kasutasin R-i stringr paketi funktsioone, mille abil leidsin vastavad
kuulutused ja jagasin need eraldi artikliteks. Seejirel tootlesin iga artiklit liksikult, et
tuvastada seal sisalduv tekst ja viiekohaline ID-kood, mis oli seotud kuulutusega. Kuna igas
kuulutuses esines ID, oli oluline see vilja votta ja siduda konkreetse kuulutusega. Samuti
madrasin kuulutuse omaniku soo, ldhtudes pealkirjast: kui kuulutus oli esitatud rubriigis
“MEES NAIST” voi “MEHED?”, jéreldasin, et autor oli mees; kui pealkirjaks oli “NAINE
MEEST” voi “NAISED”, siis oli autor naine.

Lopuks iithendasin mélemad kuulutustekogumid — nii need, mis kuulusid rubriiki “NAINE
MEEST” ja “NAISED”, kui ka need, mis olid pealkirja “MEES NAIST” ja “MEHED” all —

iitheks terviklikuks tabeliks, mis voimaldas koiki kuulutusi koos analiiiisida.

2.2.2. “Otsib sugu” omaduse miiramine

Maiédramaks, mis sugu inimene kuulutusest otsib, kasutasin OpenAl GPT-3.5 Turbo API-t, et
analliisida iga kuulutuse teksti ning tuvastada, kas inimene otsib meest, naist vOi
sopra/suhtluskaaslast. Tavaline regulaaravaldis ei sobinud, kuna kuulutuste keel oli sageli
mitmekesine ja sisaldas keerulisi lauseid, mis ei jarginud kindlat mustrit. Selle teostamiseks
lisasin andmestikku uue “Otsib_sugu” klassi, mille algvéartus oli NA. Seejérel tootlesin iga
kuulutuse teksti, genereerides selle pohjal API péringu.

API péringu kiisimuse vormistasin jargmiselt: “Mis soost inimest otsitakse kuulutuses (vastus
anna tihe lausena, kas 'otsib meest', 'otsib naist' voi 'otsib sopra', kui sugu pole antud, dra
kasuta teisi viljendeid)?”. Saadud vastuse lisasin andmetabelisse vastava rea veergu
“Otsib_sugu”. Kuna API-pdringutes voib esineda vigu, kasutasin tryCatch funktsiooni, et
veahaldus oleks sujuv. Vea korral salvestasin vidrtuseks NA.

Pdrast andmete esmast toOtlemist korrastasin vastuseid, asendades ebatdpsused ning

standardiseerides véljundid. Selleks 16in funktsiooni, mis kontrollis iga “Otsib_sugu” rea
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2% ¢

teksti, otsides mérksonu: “meest”, “naist” ja “sdpra”. Iga vastava sona korral, méérati sellele

digustatud védrtus.

2.2.3. Inimese vanuse maidramine

Vanuse maéadramiseks kasutasin sarnast lihenemist nagu soo tuvastamisel, kuna tavaline
regulaaravaldis ei sobinud. Vanuse mainimine kuulutustes vdib olla esitatud erinevates
vormides, nditeks numbritena voi sOnalistes vormides.. Loin R-is tsiikli, mis todtles igati
kuulutuse teksti ning edastas selle OpenAl API-le kiisimusega: “Mis on tekstis oleva inimese
vanus, kes otsib tutvust? Kui vanust pole, siis pane 'NA' (vastus anna ainult numbrina).”.
Saadud vastuse lisasin tabelisse veergu “inimese vanus”.

Peale vanuse esmast tuvastamist tuli andmeid veel puhastada. Selleks kasutasin
regulaaravaldisi, et eemaldada mittevajalikud siimbolid ja jittes alles ainult numbrid voi
numbrite vahemikud. Kasutasin selleks “gsub("[*0-9\\+-]", "", data$inimese vanus)”, mis

eemaldab kdik muud siimbolid peale numbrite, miinusmaérgi ja plussmargi.

2.2.4 Asukoha méairamine

Asukoha méaidramiseks kasutasin TartuNLP BERT-pohist nimetuvastuse mudelit (NER), et
leida ja ekstraktida kuulutustest kohanimed [11]. Selleks saatsin iga kuulutuse teksti
TartuNLP API-le ning filtreerisin saadud tulemustest ainult LOC (location) tiilipi mirgendiga
sonad. Leitud kohanimed liitsin kokku ning salvestasin uude veergu “Asukoht”.

Andmete tidiendavaks korrastamiseks eemaldasin kordused ja normaliseerisin asukohanimed,
rakendades nendele lemmatiseerimist EstNLTK tooriista abil [12]. See vidhendas sama
tdhendusega, kuid erinevates kddndes esinevate asukohtade esinemist (nt “Tallinnas™ ->

“Tallinn™).
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2.3. Iseloomuomaduste ekstraktimine ja korrastamine

Iseloomuomaduste médramiseks kasutasin EstNLTK morfoloogilist analiiiisi, et tuvastada
kuulutustes omadussonu, mis kirjeldavad kuulutuse postitanud isikut voi tema poolt soovitud
partnerit. Tootlesin iga kuulutuse teksti jargmiseltt:

1. Kasutasin “Tekst” klassi, et toddelda teksti morfoloogilise analiiiisi kihiga.

2. Otsisin kdik sonad, mille sonaliik sisaldab tdhist “A” (adjektiiv).

3. Valisin ja lemmatiseerisin need omadussdnad, et tagada iihtne vorm.

4. Koostasin neist komaga eraldatud loendi ja lisasin tabelisse uue veeruna.

Seejérel eemaldasin korduvad sdnad, et jétta alles ainult unikaalsed omadused.

Koik saadud tulemused salvestasin erinevates etappides CSV-failina, et siilitada t66voo
korrektsus. Lopuks iihendasin erinevad andmestikud kasutades, et moodustada 10plik
kuulutuste andmefail, mis sisaldab kdiki tdiendatud ja korrastatud andmeid.

Selle protsessi tulemusena sain struktureeritud ja korrastatud tabeli, kus igale kuulutusele on
lisad tunnused: “ID”, “Tekst”, “Sugu”, “Otsib_sugu”, “Asukoht”, “inimese vanus” ja
“Iseloomuomadused”. Need véljad voimaldavad teha edasisi analiilise ning uurida kuulutuste

sisulisi eripdrasid.

2.4. Iseloomuomaduste klastrite loomine

Tabelis esinevad iseloomuomadused suure sagedusega ja paljud neist on semantiliselt
sarnased (nditeks “noor”, “nooruslik” ja “nooremapoolne”). Sellel pohjusel oli otstarbekas
sOnad rithmitada klastritesse, mis voimaldas:
1. Vihendada andmete mdotmelisust: 544 erineva iseloomuomaduse asemel sain 96
sisukat klastrit.
2. Tuvastada iildisemaid mustreid: Sarnase tdhendusega omaduste kombineerimine
niitab selgemaid suundumusi.
3. Lihtsustada tulemuste télgendamist: Klastrite pealkirjad annavad kiire iilevaate
peamistest iseloomutiitipidest.

4. Voimaldada kvantitatiivset analiiiisi: Klastrite sagedused ja seosed muude

tunnustega on usaldusvairsemad.
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Klastrite loomise protsess algas sonavektorite eraldamisega. Selleks kasutasin Eesti keelele
spetsialiseeritud Word2Vec mudelit “Pretrained word and multi-sense embeddings for
Estonian” [13]. Mudel (cbow 750 5 10 20.word vectors) sisaldas 750-mddtmelisi
sonavektoreid, mis olid treenitud suurel eesti keele tekstikogul. Katsetasin kolme erinevat
klastrimisalgoritmi:

1. K-means: iteratiivne, tsentroidil pdhinev klasterdamisalgoritm, mis jagab andmestiku
sarnasteks riithmadeks nende tsentroidide vahelise kauguse alusel. Tsentroid ehk
klastri kese on olenevalt andmete omadustest koigi klastri punktide keskmine voi
mediaan [14].

2. DBSCAN: Density-Based Spatial Clustering of Applications with Noise. Leiab suure
tihedusega pohivalemid ja laiendab nende pohjal klastreid. Sobib andmete jaoks, mis
sisaldavad sarnase tihedusega klastreid [15].

3. Gaussi segud (GMM): paindlikum lihenemine. Erinevalt K-means-ist, mis méérab
iga punkti lihele klastrile, kasutab GMM andmete klasterdamiseks tdendosuslikku
ldhenemist, mis voimaldab klastritel olla mitmekesisema kuju ja pehmete piiridega
[16].

Koige iihtlasemalt ja loogilisemalt jagas omadussonad rithmadesse K-means meetod.
Pdrast masindppemeetoditega klastrite loomist viisin 1dbi késitsi kontrolli, et tagada iga
omadussona paiknemise sobivas klastris. Iga klastri jaoks méératlesin pealkirja, mis kirjeldas

klastrisse kuuluvate omaduste tihist tihendust.
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3. Tulemused

3.1 Uhe muutuja analiiiis

Mis on otsijate vanused?

Analiitisisin kuulutuste postitajate vanust ning jagasin nad viide vanuserithma. Suurim grupp
kuulutuste esitajatest on vanuses 60-80 aastat, moodustades 1853 kuulutust. Jargnevad
vanuseriihmad on 40-60 aastat (1389 kuulutust) ja 25-40 aastat (112 kuulutust). Noorima
vanuseriihma (kuni 25 aastat) esindajaid on vaid 7, ning kdige vanemasse kategooriasse (80+)
kuulub 56 kuulutust. Joonis 2 illustreerib selgelt, kuidas enamik kuulutusi parineb vanematelt
inimestelt.

Selline jaotus voib olla seotud mitmete teguritega. Esiteks, kuigi nooremad inimesed
kasutavad tihti onl/ine-tutvumisplatvorme ja mobiilirakendusi, on vanemad inimesed enamasti
harjunud traditsiooniliste meediavahenditega, nagu ajalehed, et leida endale kaaslast.
Tutvumisrakenduste populaarsus on tdepoolest nooremate seas kasvanud, kuid vanemaealised
inimesed voivad veel eelistada kuulutuste kaudu suhtlemist, kuna see meetod on neile tuttav
ja mugav. Samuti on vanemaealiste seas suurem toendosus otsida tdiendavat kaaslast, eriti
lesestumise vOi tithja pesaga seonduvate sotsiaalsete muutuste tottu [17].

Samuti on oluline mainida, et 60-80 vanusegrupis otsitakse tihti tdiendavat vajaduspohist
kaaslast, kuna paljud inimesed selles vanuses voivad olla lesestunud voi otsivad kedagi,
kellega jagada igapdevaelu. Vanemaealiste jaoks on kuulutused sageli vdimalus leida inimest,
kellega jagada mitte ainult romantilisi, vaid ka praktilisi vajadusi, nditeks igapdevaelu toetust
voi seltskonda. Nooremate seas on seevastu tutvumiskuulutuste kasutamine harvem ja pigem

ajendatud soovist leida romantilisi suhteid, kui mitte praktilisi lahendusi.
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Joonis 2. Vanuseriihmade jaotus

Kust kaaslast otsitakse?

Kuulutustes mainitud asukohtade pdhjal selgub, et enim otsitakse tutvusi Harjumaalt (1046
kuulutust), jirgneb Pidrnumaa (441 kuulutust) ja Tartumaa (227 kuulutust). Ulejiinud
maakondades on kuulutuste arv oluliselt vdiksem, kusjuures Hiiumaalt on registreeritud vaid
iiks kuulutus. Joonis 3 nditab selgelt, et suurem osa kuulutusi parineb tihedama asustusega

piirkondadest, samas kui vdiksemates maakondades on kuulutuste arv viga véike.
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Joonis 3. Kuulutuste arv maakondade 10ikes

Samas ei pruugi absoluutarvud anda kogu pilti. Kui vaadelda kuulutuste arvu 100 000 elaniku
kohta, kerkivad esile maakonnad, nditeks Pidrnumaa, Viljandimaa ja Raplamaa, kus per capita
kuulutuste méér on korgem kui suurima rahvaarvuga Harjumaal, mis langeb alles viiendale
kohale [18]. Seega annab per capita analiilis parema iilevaate sellest, millistes maakondades

olid kuulutused vorreldes rahvaarvuga populaarsemad.
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Joonis 4. Kuulutuste arv 100 000 elaniku kohta maakonnas

Millised omadusi otsijad mainivad?

Kuulutustes oli kokku mainitud 555 erinevat omadust. Enim kasutatud omadussona olid
"vaba" (1122 korda), mis viitab sellele, et paljud kuulutuste postitajad rohutavad oma
vallalisust vo1 vabadust. Teised sagedased omadused olid "sale" (430), "hea" (429), mis viitab
sellele, et fiilisiline vorm, iseloomuomadused ja sotsiaalne staatus on sageli esile tostetud.
Samuti mainiti tihti "nooruslik" (340), "korralik" (265), "tore" (257), "aus" (233), "elav"
(184), "stimpaatne" (177) ja "sdbralik" (172), mis viitab sellele, et kuulutustes peetakse
oluliseks nii iseloomu kui ka elustiili.

Joonis 5 illustreerib selgelt, millised iseloomujooned ja omadused on kuulutustes koige

sagedamini esile tostetud.
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Joonis 5. Kdige sagedamini mainitud isikuomadused tutvumiskuulutustes.

Postitajate sugu

Kuulutuste postitajate seas on naisi veidi rohkem kui mehi. Kokku on 2351 naist ja 2210
meest, mis tdhendab, et naised on kuulutuste avaldamisel aktiivsemad. Kui vaadata Eesti
rahvastiku soolist jaotust, siis 2025. aasta seisuga on Eestis 649 753 meest ja 720 242 naist,
mis tdhendab, et naised moodustavad umbes 52,5% rahvastikust [19]. Kuigi kuulutuste
postitajate seas on naisi rohkem, ei ole see suurenenud osakaal siiski kaugel riiklikust

soolisest jaotusest, kus naised on samuti tilekaalus.

Tabel 1. Kuulutuste postitajate sooline jaotus

Mees Naine

Kokku 2210 2351
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Keda otsitakse?

Tutvumiskuulutustes vidljendatakse erinevaid eelistusi, kuid iildiselt otsitakse koige
sagedamini meest (2217 kuulutajat) voi naist (2020 kuulutajat), samas kui osa kuulutajatest
soovib lihtsalt vestluskaaslast voi sopra (324 kuulutajat).

Tulpdiagramm illustreerib, et meeste ja naiste otsijate arv on iisna tasakaalus, kuid leidub ka

neid, kes ei otsi tingimata romantilist suhet, vaid pigem seltskonda ja vestlust.

Tabel 2. Meeste ja naiste otsijate jaotus tutvumiskuulutustes

Otsib meest Otsib naist Otsib suhtluskaaslast

Kokku 2217 2020 324
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3.2 Kahe muutuja analiiiis

Korrelatsioon soo ja otsitava soo vahel

Korrelatsioonide analiiiis nditab, et meeste puhul on tugevalt eelistatud naiste otsimine, samas
kui naised eelistavad sageli mehi. Positiivne korrelatsioon véirtusega 0.66 ("Otsib meest",
"Naine") ja 0.71 ("Otsib naist", "Mees") viitab sellele, et sooline eelistus partnerite suhtes

jargib traditsioonilisi heteroseksuaalseid suhteid.

1.00
i
o
€ 0.75
Eel
i 0.50
o
2 % -0.25
3
24 -0.00
28
o O --0.25
—-0.50
=}
5 - -0.10 0.10
= -0.75
| | -1.00
Mees Naine
Sugu

Joonis 6. Korrelatsioonid soo ja otsitava soo vahel

Korrelatsioon asukoha ja otsib sugu omaduse vahel

Analiitisides asukoha ja otsitava soo vahelisi korrelatsioone, ilmnevad jargmised statistiliselt
olulised seosed:
1. Harjumaa
e Otsib meest: positiivne korrelatsioon (0.11) - Harjumaal otsitakse mehi sagedamini
2. Jogevamaa
e Otsib naist: positiivne korrelatsioon (0.05) - Jdgevamaal otsitakse naisi veidi
sagedamini
3. Pdrnumaa

e Otsib meest: positiivne korrelatsioon (0.09) - meeste otsimine on sagedasem
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4. Viljandimaa
e Muu kategooria: positilvne  korrelatsioon  (0.08) -  Viljandimaal on
sobra/suhtluskaaslaste otsimine suhteliselt levinum
Ulejésnud piirkondades pole korrelatsioon piisavalt tugev, et nende pdhjal jireldusi teha.
Need mustrid vdivad peegeldada piirkondlikke erinevusi soolises jaotuses ja partneriotsingu
eelistustes. Praeguste tulemuste pdhjal voib linnapiirkondades (Harjumaa ja Pdrnumaa) voib
olla rohkem meeste otsimisega avaldatud kuulutusi, samas kui maapiirkondades (Viljandimaa

ja Jogevamaa) domineerib naiste otsimine.
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P (p=0.555) (p=0.015) (p=0.006)
--0.25
-0.01 0.01 -0.0
Saaremaa - (p=0.396) (p=0.468) (p=0.762)
-0.0 0.03 -0.02
Tartumaa - (p=0.756) (p=0.071) (p=0.097)
- -0.50
-0.0 0.02 -0.02
Valgamaa - (p=0.893) (p=0.182) (p=0.203)
- . 0.08 -0.04 0.0
Viljandimaa - (p=0.000) (p=0.009) (p=0.971)
-0.75
Vérumaa - -0.01 -0.02 0.02
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(p=0.023) (p=0.000) (p=0.000)
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Joonis 7. Korrelatsioonid ja p-véértused asukoha ja otsitava soo vahel

22



Korrelatsioon asukoha ja soo omaduse vahel

Andmete analiiiis niitab, et asukoha ja soo vahel esineb méarkimisvéérseid korrelatsioone, mis
viitavad soospetsiifilistele mustritele erinevates piirkondades. Suurema populatsiooniga
maakondades on kuulutustes esindatud molemad sood suhteliselt vordselt, samas kui
viiksemates ja ddrealadel paiknevates kohtades domineerivad sagedamini mehed. Néiteks
Harjumaal on seos naistega (+0.18) ja meestega (-0.18), Pdrnumaal (+0.08) ja Tartumaal
(+0.06) on samuti kerge positiivne seos naistega. See vOib viidata traditsioonilistele
soorollidele, kus mehed on ajalooliselt olnud rohkem seotud maaelu ja fiiiisilise tooga, samal
ajal kui naised on liikunud rohkem linnadesse, kus on paremad haridus- ja toovoimalused
[20].

Kultuurilisest perspektiivist v0ib seda mustrit seostada ka sotsiaalsete ootustega ja
demograafiliste suundumustega. Linnastumine on sageli seotud suurema soolise vordsusega,
kuna linnakeskkond pakub rohkem vdimalusi iseseisvuseks ja karjddri arendamiseks, mis
vOib soodustada naiste aktiivsemat osalust avalikus ruumis. Seevastu maapiirkondades voib
traditsiooniliste véirtuste pilisimine mojutada meeste iilekaalu kuulutustes, peegeldades
soolist jaotust ning tédjaotuse eripéra.

Veelgi enam, mehed voivad &drealadel olla aktiivsemad partneriotsingutes, kuna naiste
vihesus nendes piirkondades suurendab motivatsiooni suhete loomiseks. Naistel aga voib
suuremates linnades olla laiem valik ja vihem sotsiaalset survet piisisuhte loomiseks. Need
leiud kinnitavad, et geograafiline asukoht ei ole pelgalt fiilisiline ruum, vaid on tihedalt
seotud kultuuriliste normide ja soolise diinaamikaga.

Joonis 8 nditab tdpsemalt asukoha ja soo omaduse vahelisi seoseid.
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Pearsoni korrelatsioon: Asukoht vs Sugu
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Joonis 8. Korrelatsioonid ja p-védrtused asukoha ja soo vahel

Korrelatsioon asukoha ja vanuse vahel

Analtiiisides asukoha ja vanuse vahelisi korrelatsioone tutvumiskuulutustes, ilmnevad moned
huvitavad mustrid, kuigi tildised seosed on iisna norgad.

Harjumaa nditab mirkimisvdidrseid korrelatsioone. Negatiivne seos vanuserithmaga 40-60
aastat (-0,12), mis viitab, et keskealised inimesed on selles piirkonnas kuulutustes vihem
esindatud. Positiivne seos vanuseriihmaga 60—80 aastat (0,07), mis nditab vanemate aktiivsust
tutvumiskuulutuste avaldamisel.

Ulejianud piirkonnad ei niita tugevaid korrelatsioone iihegi vanuseriihmaga, mis viitab

sellele, et vanuseline jaotus on nendes piirkondades iihtlasem.
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Linna ja maapiirkondade erinevused: Harjumaa kui suurim linnastunud piirkond v&ib olla
atraktiivne vanematele inimestele, kes otsivad seltskonda vOi abikaasat, samas kui
keskealised vdivad kasutada rohkem teisi tutvumisvahendeid.

Kuigi asukoha ja vanuse vahelised korrelatsioonid ei ole vdga tugevad, on siiski mirgata
piirkondlikke erinevusi. Linnastunud piirkondades (eriti Harjumaa) on vanemad inimesed
aktiivsemad tutvumiskuulutuste avaldajad, samas kui maapiirkondades on vanuselised

erinevused vihem olulised.

1.00
. 0.0 -0.03 -0.12 0.07 -0.02
Harjumaa - (p=0.959) (p=0.073) (p=0.000) (p=0.000) (p=0.134)
da-Virumaa 0.0 -0.01 0.0 0.0 0.0
(p=0.913) (p=0.637) (p=0.862) (p=0.825) (p=0.746) -
. 0.0 0.0 -0.01 -0.01 0.0
Jarvamaa - (p=0.971) (p=0.875) (p=0.506) (p=0.406) (p=0.914)
. 0.0 -0.01 0.02 -0.01 0.0
Jogevamaa - (,_(913) (p=0.637) (p=0.105) (p=0.647) (p=0.746) 050
LssneMiruman - 0.0 0.01 0.04 -0.02 0.02
(p=0.849) (p=0.663) (p=0.017) (p=0.235) (p=0.213)
" 0.0 0.0 0.0 0.01 0.0
Laénemaa - (p=0.950) (p=0.785) (p=0.920) (p=0.363) (p=0.852) -0.25
" -0.01 -0.01 0.04 -0.05 -0.02
Pamumaa - (0 600) (p=0.718) (p=0.014) (p=0.002) (p=0.121)
o
S . 0.0 0.0 -0.01 -0.01 0.0
3 Polvamaa - (5 g77) (p=0.875) (p=0.506) (p=0.406) (p=0.914) -0.00
<<
0.0 -0.01 -0.01 -0.01 0.0
Raplamaa - (p=0.923) (p=0.677) (p=0.347) (p=0.509) (p=0.775)
1 -0.0 -0.0 -0.01 0.02 0.0 - 025
Saaremaa (p=0.971) (p=0.875) (p=0.506) (p=0.229) (p=0.914)
Tartumaa - -0.01 -0.01 0.03 -0.01 -0.01
(p=0.677) (p=0.531) (p=0.077) (p=0.374) (p=0.695)
-0.0 -0.0 -0.01 0.0 -0.0 -—-0.50
Valgamaa - (p=0.959) (p=0.824) (p=0.347) (p=0.792) (p=0.879)
. 0.0 -0.01 0.03 -0.03 0.02
Viljandimaa - (5 g41) (p=0.387) (p=0.021) (p=0.020) (p=0.262)
Vérumaa - 0.0 -0.01 -0.02 0.03 0.0 -0.75
(p=0.935) (p=0.725) (p=0.137) (p=0.075) (p=0.809)
muu 4 0.01 0.03 0.06 -0.03 0.03
(p=0.577) (p=0.026) (p=0.000) (p=0.092) (p=0.063)
i i | i | -1.00
kuni 25 aastased 25-40 40-60 60-80 80+
Vanus

Joonis 9. Korrelatsioonid ja p-véartused asukoha ja vanuse vahel
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Korrelatsioon vanuse ja otsib sugu omaduse vahel

Analiiiisides vanuserilhmade ja otsitava soo vahelisi korrelatsioone, ilmnevad mdned
statistiliselt olulised seosed.
1. Otsib naist
e 25-40-aastased: Positiivne korrelatsioon (0.13) — nooremad tdiskasvanud otsivad
sagedamini naisi.
e® 40-60-aastased: Positiivne korrelatsioon (0.19) — keskealised inimesed otsivad
oluliselt sagedamini naisi.
2. Otsib meest
e 60-80-aastased: Nork positiivne korrelatsioon (0.08) — vanemad inimesed vdivad
otsida mehi veidi sagedamini.
3. Muu (sdpra/suhtluskaaslast)
o 60-80-aastased: Nork positiivne korrelatsioon (0.06) — vanemad inimesed vdivad

otsida sdpru/suhtluskaaslasi veidi rohkem.

Kuni 25 aastastel noortel pole piisavalt suuri korrelatsioone, et teha jareldusi. Nooremad
taiskasvanud (25—40) nditavad mdddukat huvi naiste otsimise vastu, mis voib peegeldada
traditsiooniliste suhete eelistusi. Keskealised (40—60) inimesed eelistavad selgelt naiste
otsimist, samas kui meeste otsimine on neil haruldasem.Vanemad (60—80) inimesed kalduvad
pigem meeste otsimisele, kuid see seos on ndrk. "Muu" kategooria (soprussuhted) ei niita

tugevaid seoseid, kuid vanemad inimesed vdivad olla veidi aktiivsemad sOprade otsijatena.
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Korrelatsioon Heatmap: Vanus ja Otsib_sugu
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Joonis 10. Korrelatsioonid ja p-vdirtused vanuse ja otsitava soo vahel

Korrelatsioon vanuse ja soo omaduse vahel

Korrelatsioonide analiilis vanuse ja soo omaduse vahel niitab, et nende kahe tunnuse
vahelised seosed on iildiselt norgad, kuid moned huvitavad mustrid on siiski ilmnenud.
Meeste puhul on korrelatsioonid vanuseriihmadega jargmised:

e Kuni 25 aastased: 0.03

e 25-40 aastased: 0.11

o 40-60 aastased: 0.13

o 6080 aastased: -0.10

e 80+ aastased: 0.02
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Negatiivsed vidirtused nditavad, et meeste osakaal viheneb vanemates rithmades (eriti 60-80

aastased), kuid on stabiilsem nooremates ja vanemates rithmades.
Naiste puhul on korrelatsioonid:

e Kuni 25 aastased: -0.03

e 25-40 aastased: -0.11

o 40-60 aastased: -0.13

e 60-80 aastased: 0.10

e 80+ aastased: -0.02

Kuigi korrelatsioonid on ndrgad, nditab analiiiis, et vanus ja sugu mdjutavad kuulutuste

esitamise aktiivsust. Vanemad inimesed (60-80-aastased) on traditsioonilistes

tutvumiskanalites aktiivsemad, samas kui nooremad ja kdige vanemad (80+ aastased)

generatsioonid kasutavad neid harva.

Korrelatsioon Heatmap: Vanus ja Sugu
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Joonis 11. Korrelatsioonid ja p-védértused soo ja vanuse vahel
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Korrelatsioon vanuse ja iseloomuomaduste vahel

Korrelatsioonide analiilis néitab selgeid erinevusi eri vanuserithmade viirtushinnangutes ja
eelistustes:

e Nooremad generatsioonid réhutavad vilimust ja noorust

e Keskealised inimesed otsivad stabiilsust ja turvalisust

e 60-80-aastased hindavad korgelt heatahtlikkust ja rahulikkust

e Viga vanas eas (80+) muutuvad prioriteedid uuesti, kus alkoholivaba eluviis ja

tervislikkus muutuvad olulisemaks

Need mustrid peegeldavad eluetappidele omaseid véértusi ja vajadusi, kus noored
keskenduvad vilisele atraktiivsusele, keskealised pereelu ja karjdiri tasakaalustamisele, ning
vanemad generatsioonid harmoonilisele kaaslasele ja tervisele.
Nooremate vanuserithmade (kuni 25 ja 25-40 aastased) puhul on madrgatav positiivne
korrelatsioon selliste omadustega nagu:

e sportlik (0.08 25-40 aastastel)

e endavanune (0.05 kuni 25 aastastel)
Keskealiste vanuseriihma (40-60 aastased) puhul on tugevaimad positiivsed korrelatsioonid
jargmiste omadustega:

e vallaline (0,07)

e mehine (0.05)

e celnev (0.06)
Vanemate vanuseriithmade (60-80 ja 80+ aastased) puhul on kdige maérkimisvddrsemad
korrelatsioonid:

e heatahtlik (0,08 60-80-aastastel, -0,03 80+)

e sobilik (0,08 60-80-aastastel, 0.01 80+)

e rahulik (0,10 60-80-aastastel, -0.01 80+)

e vana (-0.04 80-80-aastastel, 0.05 80+)
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Korrelatsioon asukoha ja iseloomuomaduste vahel

Analiiiisides asukoha ja iseloomuomaduste vahelisi korrelatsioone, ilmnevad jargmised

statistiliselt olulised seosed:

1. Jarvamaa
e Soovitatav (0.24) - kdige tugevam positiivne seos, mis niitab, et Jairvamaa kuulutustes
rohutatakse eriliselt soovitatavust ja hea maine omadusi
2. Harjumaa
e Rahulik (0.18) - hindavad rahulikku loomust
e Emotsionaalne (0.09) - emotsionaalsusele antakse tihelepanu
e Sportlik (0.08) - aktiivne elustiil on oluline
e Pikk (0.09) - fiiiisilistele omadustele (eriti pikkusele) rdhutatakse
3. Pdrnumaa
e Aktiivne (0.10) - aktiivsust esile tdstetakse
e Kohn (0.08) - kehaehitusele antakse tdhelepanu
e Noor (0.09) - nooruslikkust rohutatakse
o Tdsine (0.09) - tosidust vadrtustatakse
4. Tartumaa
e Blond (0.10) - blondidele antakse erilist tdhelepanu
5. Jogevamaa
e Pikk (0.07) - nork positiivne seos pikkuse ja Jogevamaa vahel

Ulejainud piirkondades pole korrelatsioonid piisavalt suured, et teha pdhjapanevaid jireldusi.
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Joonis 13. Korrelatsioonide véartused iseloomuomaduste ja asukoha vahel.
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Korrelatsioon soo ja iseloomuomaduste vahel

Uldiselt niditab analiiiis, et naised kirjeldavad tutvumiskuulutustes rohkem omadusi nagu
heatahtlikkus, otsekohesus ja rahulikkus, samas kui mehed rohutavad veidi rohkem fiiiisilisi
omadusi nagu vilimus (iludus ja pikkus) ja sportlikkus.

Korrelatsioonid on iildiselt mdddukad, mis viitab sellele, et kuigi teatud mustrid on olemas, ei

ole soolised erinevused iseloomuomaduste kirjeldamisel viga suured.

Koige tugevamad omaduste korrelatsioonide erisused sugude vahel ilmnevad jargmiste
omaduste puhul:

e Otsekohene (-0.14 meestele, 0.14 naistele)

e Heatahtlik (-0.18 meestele, 0.18 naistele)

e Vallaline (-0.12 meestele, 0.12 naistele)
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Korrelatsioon otsitava soo ja iseloomuomaduste vahel

Analiiiis nditab, et otsitav sugu mdjutab oluliselt seda, milliseid omadusi inimesed enda voi
potentsiaalse partneri kohta esile tdstavad. Meeste otsijad rohutavad rohkem empaatiat,
noorust ja fiilisilist atraktiivsust, samas kui naiste otsijad hindavad enamasti praktilisemaid ja
elustiiliga seotud omadusi. Vaatlesin ainult omadusi, mille korrelatsioon oli tile 0.05 ning
mille p-viértus oli alla 0.05.

Peamised mustrid meeste otsijate kirjeldustel:

e Heatahtlikkus (0.21), vallalisus (0.15), aktiivsus (0.14) ja otsekohesus (0.15) on
omadused, mida meeste otsijad eriti esile tdstavad

e Pikkus (0.11) ja nooruslikkus (0.11) on samuti positiivselt seotud meeste otsijatega,
mis peegeldab fliiisiliste atraktiivsuse tahtsust

Naiste otsijate eelistused:

e Sportlikkus (0.10), mittesuitsetav (0.09) on naiste otsijate enim esiletdstetumad
omadused. Mittesuitsetamise tdhtsus naiste partnerieelistustes kattub Lance’i
uurimuse [4] tulemustega, mis viitavad sarnastele eelistustele ka teistes kultuurilistes
kontekstides.

e Vormikas (0.06) ja ilus (0.05) on fiiiisilised omadused mida enim esile tdstetakse

Muu kategooria:

e Emotsionaalsus (0.05) on positiivselt seotud nende kuulutustega, kus inimesed otsivad

rohkem sOpra voi suhtluspartnerit kui romantilist suhet. See vdib viidata soovile leida

kaaslast, kellega jagada igapdevaseid emotsioone.
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Joonis 15. Korrelatsioonide véértused iseloomuomaduste ja otsitava soo vahel.
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4. Tulemuste piiravad faktorid

Uurimist6ds esineb mitu tegurit, mis vdoivad mojutada tulemuste usaldusvairsust ja tapsust.
Andmete puhastamise protsessi voib mojutada tekstianaliilisi ebatdielikkus, kuna kuulutuste
keeleline mitmekesisus muudab sonade tdlgendamise keerukaks. Lisaks voib API-de (nagu
OpenAl GPT-3.5 Turbo) kasutamine teksti analiilisimisel tuua kaasa ebatdpsusi, kuna
mudelid ei pruugi alati konteksti adekvaatselt tdlgendada, eriti kui tegemist on ajalooliste voi

regionaalsete keelevormidega.

Teiseks, andmestiku esindatus voib olla piiratud, kuna analiiiis pohines peamiselt iihe ajalehe
(Nelli Teataja) kuulutustel. Kuigi see vdoimaldas suurema iihtsuse ja struktureerituse, voib
teiste ajalehtede puudumine muuta tulemusi kitsamaks, mis ei pruugi olla tdielikult

iildistatavad kogu Eesti kontekstile.

Lisaks vdivad tulemusi moonutada postitajate endi tekitatud vead, nditeks kuulutuse vale
rubriigi valimine. Andmestikus leidus juhtumeid, kus mees oli oma kuulutuse paigutanud
rubriiki 'NAISED' v4i naine rubriiki '"MEHED'. Sellised vead vdivad tekkida nii postitaja
eksimusest, ajalehe toimetuse segadusest kui ka digiteerimise kédigus tekkinud vigadest. Kuigi
sellised juhtumid olid iiksikud, vdivad nad statistilistes analiilisides pohjustada viikeseid
korvalekaldeid, eriti sooliste jaotuste vOi partneriotsingu mustrite osas. Selliste vigade mdju

viahendamiseks oleks edaspidi vaja tdiendavaid kontrollimehhanisme.
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Kokkuvote

Kéesolev bakalaureuset6é keskendus tutvumiskuulutuste analiiiisile Eesti ajalehtedes,
kasutades digitaalseid meetodeid ja kultuurianaliitisi. To0 eesmirk oli selgitada, kuidas
inimesed end ja potentsiaalseid partnereid kirjeldavad, millised demograafilised ja
geograafilised mustrid ilmnevad ning kuidas need peegeldavad iihiskondlikke norme.
Uurimine pohines Nelli Teataja kuulutustel, mida analiiiisiti masindppe ja statistiliste

meetodite abil.

Peamised tulemused néitasid, et kuulutuste postitajate hulgas domineerisid vanemad inimesed
(60—80-aastased), kelle hulgas naised olid veidi aktiivsemad kui mehed. Enim esindatud
piirkonnad olid Harjumaa, Pidrnumaa ja Tartumaa, kus linnastumise tase on korge.
Iseloomuomaduste hulgas esile tdsteti enim vabadust/vallalisust, heatahtlikkust ja
nooruslikkust, kusjuures soolised erinevused olid maérgatavad: naised rohutasid rohkem

emotsionaalseid omadusi, samas kui mehed hindasid fiiiisilist valimust.

Tulevikusuundumused antud valdkonnas voiksid hdlmata laiemat ajaloolist vordlust (nt
erinevate aastaklimnete vOi -sajandite kuulutuste vordlus), siigavamat kvalitatiivset analiiiisi
keeleliste niiansside kohta ning teiste meediavormide (nagu online-tutvumisportaalide)
kaasamist, et modista muutusi partneriotsingute kultuuris. Samuti oleks kasulik uurida, kuidas
sotsiaalmajanduslikud tegurid (nt haridus, elustiil) mojutavad kuulutuste sisu, ning laiendada
andmekogusid, holmates rohkem piirkondi ja allikaid. Sellised tdiendavad uuringud aitaksid

paremini moista nii ajaloolisi kui ka kaasaegseid suhtlemisviise.
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