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Sissejuhatus

Tehisintellekti (artificial intelligence) ning sealhulgas ka suurte keelemudelite (large
language models) kiire areng on viimastel aastatel markimisvéarselt mojutanud tervet
finantssektorit. Kasutusele on tulnud uudsed lahendused, mis suudavad toddelda nii teksti kui
ka erinevaid arvandmeid valkkiirusel, muutes seega traditsioonilise portfellihalduse
paradigmat. (Naveed et al., 2023; Zhang & Chen, 2017) Kui mdelda investeeringute tegemise
peale, siis tdnapaeval domineerivad peamiselt kolm l&henemist: portfellihalduse kasutamine,
passiivne investeerimine indeksfondidesse v0i iseseisev aktsiavalik 1abi pohjaliku analtdsi.
Kdik need meetodid nduavad aga olulisi ressursse. Portfellihaldurid vdivad olla
kapitalikulukad, indeksfondid nduavad pikaajalist visadust ning iseseisval investeerimisel
peab investor olema valmis pidevalt turge jalgima ja otsuseid langetama. Siinkohal tulevad
aga méngu suured keelemudelid, millest Giks populaarsemaid on OpenAl poolt véljato6tatud
ChatGPT (Hooda, 2025). Tehisintellektil pdhinevad keelemudelid on niiid inimestele
lihtsasti kattesaadavad ning nende vBimuses on lisaks tavalisele keele to6tlemisele ka voime
analliisida nditeks majandusaasta aruandeid, téodelda internetis olevaid uudiseid, luua neist
kokkuvdtteid ning pakkuda seejérel kohandatud investeerimisnduandeid. (Hean, Saha, &
Saha, 2025) Siiski vdib keelemudelite kasutamisega kaasneda ka markimisvaarseid riske.
Naéiteks olukordi, kus tehisintellekt genereerib nailiselt usutavaid, kuid tegelikult ekslikke vai
vigaseid soovitusi, mille tagajérjel vdivad investorid seista finantskahjude ees. (Romanko et
al. 2024) Seetdttu on oluline kriitiliselt hinnata keelemudelite usaldusvaarsust enne
finantsotsuste tegemist.

Kéesoleva magistritod eesmark on vélja selgitada ja hinnata, millises ulatuses suudab
ChatGPT keelemudel koostada investeerimisportfelle vastavalt etteantud tootluse, riski ja
ajahorisondi kriteeriumitele. Lisaks hinnata saadud tulemusi investeerimisportfellide
hindamise meetoditega ning teha selgeks, kas ChatGPT soovitused vdivad olla vaartuslik
lisand traditsioonilistele investeerimismeetoditele vdi kas need kaasavad endaga hoopis
olulisi riske. TA06 tulemusi saavad kasutada nii varahaldusettevdtted, finantsinstitutsioonid kui
ka Opilased, kes on huvitatud tehisintellektil pdhinevate investeerimisnduannete efektiivsuse
hindamisest. Samuti vdib see pakkuda praktilist v&artust tavainvestoritele, kes soovivad aru
saada tehisintellekti pdhiste lahenduste potentsiaalist. Autorile teadaolevalt ei ole saarasel
viisil uuringut varasemalt veel labiviidud.

T606 eesmargi saavutamiseks on autor pustitanud jargmised uurimisiilesanded:

1. Anda llevaade tehisintellekti olemusest ning tutvustada masin- ja stigavoppe

meetodite kasutamist investeerimisotsuste tegemisel.
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2. Tutvustada suuri keelemudeleid ning nende rolli finantsanalliisis ja

investeerimisel.

3. Selgitada t66s kasutatavaid investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamise

meetodeid.

4. Kirjeldada l&biviidud uuringu metoodikat, kasutatud andmestikku ja

analliusiprotsessi.

5. Analulsida ChatGPT poolt koostatud investeerimisportfellide tulemuslikkust.

6. Teha jareldusi ning hinnata suurte keelemudelite voimekust koostada vastavalt

investori paringule kohandatud investeerimisportfelle.

Kéesolev magistritod koosneb kahest sisulisest peatikist, sissejuhatusest ja
kokkuvdttest. Esimeses peatikis antakse Ulevaade tehisintellekti ja suurte keelemudelite
rakendustest finantssektoris, sealhulgas nende ajaloolisest arengust ning erinevatest harudest.
Samuti kasitletakse tehisintellekti ja suurte keelemudelite rolli finantsanal(iusis ja
portfellihalduses, tuues vélja nende tugevused, noérkused ja riskid. Lisaks tutvustatakse
investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamise meetodeid, mida on ka kasutatud
empiirilise osa labiviimisel.

Teises peatiikis Kirjeldatakse uuringu metoodikat ning viiakse labi praktiline anallius,
kus ChatGPT abil koostatakse nelja erineva strateegiaga investeerimisportfellid ning
hinnatakse nende tulemuslikkust vastavalt etteseatud eesmargile kolme kuu jooksul. Analiiusi
kaigus leitakse nii vaadeldavate (iksikaktsiate kui ka neist koostatud portfellide tulumaéarad,
standardhalbed, beetakordajad, maksimaalsed langused ja Sharpe’i suhtarvud, mis
vBimaldavad hinnata portfellide riski ja tasuvust. Kokkuvdttes esitatakse t66 olulisemad
tulemused ning antakse I6plik hinnang ChatGPT kasutamise potentsiaalile
investeerimisportfellide koostamisel.

Antud magistritdd koostamisel on autor saanud vaartuslikku néu ning praktilist abi
juhendajalt Priit Sanderilt.

Marksonad: tehisintellekt, suured keelemudelid, ChatGPT, investeerimisportfell,
tulemuslikkuse hindamine.

Teaduseriala kood: S181 Rahandus

1. Tehisintellekt ja suured keelemudelid finantssektoris
1.1. Tehisintellekti definitsioon, olemus ning rakendamisvéimalused investeerimisel

Ké&esolevas peatiikis keskendub autor tehisintellekti arengule, selle erinevatele

harudele ning rakendusvdimalustele investeerimisel. See on vajalik, et pakkuda lugejale nii

teoreetilist tausta kui ka praktilisi nditeid ning luua alus jargmistele peatiikkidele.
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Tehisintellekt on oluline arvutiteaduse haru, mis on viimaste aastate jooksul (iha enam
populaarsust kogunud (Zhang & Chen, 2017). Siiski ei ole tegemist uue vai hiljuti leiutatud
terminiga ning antud valdkonna juured ulatuvad juba Teise maailmasdja jargsesse ajajarku,
kui mitmed teadlased hakkasid huvi tundma selle vastu, kas masinad suudavad iseseisvalt
mdtelda. Joonis 1. illustreerib tehisintellekti arengut alates selle kontseptuaalsest algusest, kui
1950. aastal avaldas Alan Turing oma murrangulise artikli ,,Computing Machinery and
Intelligence®, mille keskmeks oli kiisimus: ,,Kas masinad suudavad mdtelda?. Tehisintellekti
termin voeti aga kasutusel aastal 1956, kui vaike, ent uuendusmeelne uurimisrihm kogunes
Dartmouth’i kolledzis toimuvale suvisele uurimisprojektile, mille {iheks algatajaks ja
eestvedajaks oli matemaatikaprofessor John McCarthy. Projekti eesmark oli uurida métlevaid
masinaid (thinking machines). (McDonald, 2024; Turing, 1950).

IBM poolt avaldatud artiklis kirjeldavad Stryker ja Kavlakoglu (2024) tehisintellekti
kui tehnoloogist lahendust, mis v8imaldab arvutitel ja masinatel jaljendada inimeste
Oppeprotsessi, otsustusvéimet, loomingulisust ning keerukate probleemide lahendamist.
Taiendavalt on Zhang ja Chen (2017) leidnud, et tehisintellekti eesméark on téiendada ja isegi
asendada praktiliselt kdiki Glesandeid, millega inimesed igapéevaselt tegelevad. Sinna hulka
vBivad muu hulgas kuuluda ka néiteks majanduse ja finantsriskide juhtimine.

Suurema avalikkuse tahelepanu ette joudis tehisintellekt alles 20. sajandi 16pus, kui
ettevotte IBM poolt ehitatud superarvuti voitis malemangus valitseva maailmameistri Garri
Kasparovi. Arvuti saavutas selle tdnu oma tlimale arvutusvéimekusele, kus 32 protsessorit
hindasid samaaegselt tle 200 miljoni maleseisu sekundis. See saavutus tdi kaasa
superarvutite vdimekuse lahendada néaiteks keerukaid matemaatilisi Glesandeid ning
analliisida mahukaid andmebaase. (Deep Blue, i.a; Karjian, 2024) Selgitustest jareldab autor,
et tehisintellekti kasutamise véimalused on laiaulatuslikud ning vdimekus koostada
investeerimissoovitusi tundub reaalne, kuid soovituste tapsuse ja rakendatavuse hindamiseks

on vaja teha lisaks taiendavaid uuringuid.
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O O O O O
1950 1956 1966 1970-80 1997

A, TURING TEST ATTERMIN ELIZA ATTALY DEEP BLUE
Meetod masina Vel esimest korda Esimese vestlusroboti Paus pirast varase Tehisintellektil pdhiney
intelligentsuse kasutusel termin Eliza siind vurimistds buwmi arvuti voitis
madramiscks “tchisintellekt™ malemeistri Garri
Kasparovi

2020 2016 2014 2011
GPT-3 DEEPMIND ALPHAGO ALEXA SIRI
OpenAl andis viilja Arvutiprogramm alistas Amazoni virtuaalne Intelligentne
GPT-3, mis suutis luua Louna-Korea Go assistent Alexa kaneassistent
Inimsarnaseid tippmiingija kiiltesaadavus Integreeriti
tekstimudeleid. majapidamistesse esmakordselt iPhone'l
2021 2023 2024
DALL-E Grr-4 ALTOORNSTAD
OpenAl tutvustas Dall-E OpenAl andis viilja Al kiire areng koos tiiustatud
tehisintellekti siisteemi, mis GPT4 mudeliarhitektuuride,
suudab teksti jirgl pilte téhususe kasvu ja paremate
genereerida. koolitusandmetega

Joonis 1. Tehisintellekti ajalooline areng: olulisemad sindmused ja labimurded
Allikas: autori koostatud (Karjian, 2024) pohjal

Parast OpenAl turule tulekut on tehisintellektist saanud kuum teema nii
tehnoloogiamaailmas kui ka laiemalt Ghiskonnas ning on meelitanud enda juurde mitmeid
investoreid (Griffith & Metz, 2023). On isegi diskuteeritud, et parast OpenAl jargmist
rahastamisvooru, vOiks ettevotte vaartus tletada 300 miljardi dollari piiri ning oleks seejuures
kdige vaartuslikuma USA idufirma (Jin & Seetharaman, 2025; Pequefio, 2025). Zhou ja
Nabus (2023) leidsid, et OpenAl loodud DALL-E on (ks peamisi tegureid tehisintellekti
murrangulises l&bimurdes. See tehisintellektipdhine tooriist suudab genereerida pilte tiksnes
tekstikirjelduse pdhjal ja on seetdttu avanud uusi vdimalusi visuaalse sisu loomisel. Uued
labimurded, hoogne areng ja laialdane huvi on erinevate osapoolte seas tekitanud tunde, et
elame justkui uue ajastu lavel.

Nagu eelnevalt sai pdgusalt mainitud, siis tehisintellektil pdhinevad rakendused ei
piirdu aga ainult visuaalse sisu loomisel, vaid iha rohkem on need kasutusel ka
finantssektoris. Naiteks on iks maailma suurimaid finantsuudiseid pakkuv ettevote
Bloomberg avaldanud konkreetselt investeerimisele spetsialiseeritud keelemudeli —
BloombergGPT. See mudel suudab analtitisida uudiseid, tuvastada trende suuremahulistest

aruannetest ning pakkuda personaliseeritud investeerimissoovitusi. Kui traditsiooniliste
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investeerimismeetodite kasutamine vdib aega votta tunde vOi isegi péevi, siis tehisintellekt
suudab seda teha sekunditega, pakkudes institutsionaalsetele investoritele eelist
konkurentsivoitluses. Samas on siinkohal oluline tdhelepanu juhtida sellele, et
BloombergGPT kasutamine nduab mérkimisvaarseid rahalisi ressursse ning on seetottu
tavainvestoritele ebareaalne lahendus. (Griffith & Metz, 2023; Introducing BloombergGPT,
2023) Alternatiiviks vdivad aga olla tavakasutajatele kattesaadavad suured keelemudelid,
millest tuleb tdpsemalt juttu peatikis 1.2.

Tehisintellekt kui valdkond on tegelikult vaga lai ning hlmab endas mitmeid
erinevaid harusid. Samuti on (ks olulisemaid aspekte see, et seda saab rakendada mitmetes
erinevates sektorites. (McDonald, 2024; Pohlak, 2025) Kéesolevas 18putdds keskendub aga
autor tehisintellekti rakendamisele finantssektoris, jattes teiste valdkondade
kasutusvdimalused késitlemata. Tehisintellekti peamiste harude hulka kuuluvad naiteks (Star,
2024):
masindpe (machine learning)
stigavOpe (deep learning)
keelemudelid (large language models)
robootika
generatiivne tehisintellekt (generative Al)

arvutindgemine (computer vision)

N o g s~ wDd e

adaptiivsed susteemid (adaptive systems)

Joonisel 2. on illustreeritud tehisintellekti kahe peamise alamharu — masindppe ja
stigavBppe omavahelisi seoseid. Tapsemalt on stiigavdpe masindppe spetsiifiline
alamvaldkond ning masindpe omakorda kuulub tehisintellekti laiemasse raamistikku.
Masindppe pdhieesmark on leida andmetest mustreid ja teha nende pdhjal otsuseid ilma
otsese programmeerimiseta (Sarker, 2021). Franca, Monteiro, Arthur ja lano (2021)
kinnitavad seda vaadet, leides, et masindpe automatiseerib nutikalt analtdtiliste mudelite
loomise protsessi, mis vBimaldab stisteemidel iseseisvalt kohaneda uute olukordadega ning
prognoosida tulevasi stsenaariume. Sarnast lahenemist on rakendatud ka Culkin ja Das (2017)
poolt avaldatud artiklis, kus autorid uurisid tehisintellekti ja sligavOppe potentsiaali
rahanduses, kasutades selleks tehisnérvivorke (artificial neural network). Tehisnérvivork on
masindppe meetod, mis pluab matemaatiliselt jaljendada inimaju t66d. Iga vork koosneb
kihtidena paigutatud neuronitest, mis vGtavad vastu sisendeid, teevad nende pdhjal arvutusi
ning seejarel saadavad tulemused jargmisesse kihti. (Culkin & Das, 2017; Holdsworth &

Scapicchio, 2024) Tapsemalt selgitab tehisnarvivorkude struktuuri joonis lisas A. Konealuses
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artiklis votavad autorid aluseks varasemast aastast parit tehisnéarvivorke késitleva uurimistoo
ning koostavad selle pdhjal uue, taielikult ihendatud ettepoole suunatud narvivorgu (feed-
forward neural network). Sellise narvivorgu péhiomadus on informatsiooni thesuunaline
voog, kus andmed liiguvad esimesest kihist jargmisesse kihti ilma kordusteta ning mis
muudab narvivorgu arvutuslikult lintsaks ja sobivaks ennustusiilesannetele. Seeldbi suutsid
autorid vaga tapselt jaljendada Black—Scholes’i optsioonide hinnastamise mudelit.
Tulemused nditasid, et selline néarvivork on voimeline 6ppima reaalsetel turgudel olevate

optsioonide hindamismudeleid ja imiteerima professionaalseid kauplejaid. (1bid.)

Ve
Tehisintellekt Masina voime jéiljendada intelligentset

inimkaitumist

(Al rakendus, mis vdoimaldab sﬁsteemil\
Masmépe kogemustest automaatselt dppida ja

\_ taiustada J

4 Masindppe rakendus, mis kasutab )
mudeli koolitamiseks keerulisi
\_ algoritme ja nédrvivorke Y,

Joonis 2. Tehisintellekti alamharud
Allikas: autori koostatud (Sarker, 2021) pdhjal

Naéiteid tehisintellekti rakendamisest investeerimisotsuste tegemisel on teisigi. Tabelis
1. on autor esitanud valimi 18putddga kontekstis olevatest teadusartiklitest, kus vorreldakse
masindppe ja stigavoppe kasutamist turutrendide ennustamisel ning kauplemisotsuste
tegemisel. Tabeli eesmérk on sustematiseerida teaduslikud tdendid selle kohta, millised
tehisintellekti pdhised lahenemised on osutunud edukaks ning millised kitsaskohad vajavad
suuremat tahelepanu. See annab lugejale selge llevaate valdkonna viimastest arengutest ning
toetab lisaks kdesoleva 16put6o empiirilist analttsi. Veel on tabelis véljatoodud iga t60

autorid, pealkiri, kasutatud meetodid ning autorite peamised tulemused vdi soovitused.
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Tabel 1

Tehisintellekti rakendamine aktsiavalikus ja optimeerimisstrateegiates: kirjanduse tlevaade

Autorid Allika pealkiri Meetod Peamised tulemused
Stligavoppe meetodid suutsid avastada ja
ara kasutada keerukaid
Heaton et al D_eep Learning for Spganp_pe _ a_ndmestruktu_urez mida klassikalised N
2016 " Finance: Deep hierarhilised mudelid,  finantsmudelid ei suuda tuvastada. Leiti,
Portfolios portfelli optimeerimine et sligavdppel pdhinevad portfellid
vahendavad vajadust traditsiooniliste
Okonomeetriliste mudelite jarele.
Machine learning-  Masindppel pShinev Mudel suutis edukalt tuvastada
Priel & based stock picking aktsiate valik alahinnatud aktsiad, mille tootlus jai 1-3

Rokach, 2024

using value
investing and
quality features

vaartusinvesteerimise
ja kvaliteedifaktorite
abil.

aasta jooksul keskmiselt 15% juurde.
Tulemused Uletasid Russell 3000
indeksi tootlust.

Mudel suutis edukalt tuvastada aktsiaid,

\é\éﬂg rélgiLn Automated Stock Qﬂk?;lgtzpfaﬁlif Ohinev mille tootlus tletab turu keskmist.
g Picking using . Vordselt kaalutud nii pika kui ka
2023 juhumetsade (Random s - )
Random Forests Forest) abil lUhikese strateegiaga portfellide puhul
oli Sharpe’i suhe kuni 2.49
Masin8ppel p6hinevad meetodid
?j‘;ggﬁ Ets?gk Otsustuspuud, suudavad valida aktsiaid, mis Uletavad
Caparrini et machine Iearr?in juhumets, XGBoost, turu tootlust. XGBoost-pdhine portfell
al., 2024 classifiers: A Ioogk teguripdhine saavutas 11,26% aastase tootluse, kuid
into the ch.an in investeerimine, ajaline  suuremat riski vGttes. Samuti leiti, et
role of factorg g ristvalideerimine vajalik on regulaarne mudeli imberd6pe,
et arvestada muutuvate turutingimustega
Anplication and Masin- ja Tehisintellektil pdhinev kvantitatiivne
rpapctice of Al stigavGppemudelid investeerimine parandab prognooside
Bi et al.. 2024 'Fechnolo in finantsandmete tépsust, optimeerib kauplemisotsuseid ja
N uantitag\)//e analiiusiks ja tugevdab riskijuhtimist. MasinGppe
?nvestment automaatkauplemiseks. mudelid avastavad keerulisi mustreid ja
vBimaldavad reaalajas kauplemist.
ﬂ[’fs\i/r?gde emudelite Uuringus réhutati masinGppemudelite
Machine Learning raken dallorE\isest potentsiaali kvantitatiivses
Models in L investeerimises, kuid samas lisati et
Zhu, 2024 N kvantitatiivses ~ o
Quantitative A sellega vbivad kaasneda valjakutsed
(matemaatilised ja R )
Investment andmete kvaliteedi ning mudelite

statistilised mudelid)
investeerimises

télgendatavuse néol.

Méarkus: XGBoost - masindppe puupdhine algoritm. Iga uus puu pluab véhendada eelmise

Oppija poolt jarelejadnud viga (Caparrini et al., 2024)
Allikas: Autori koostatud

Alapeatiiki ning tabel 1. kokkuvotteks vdib Gelda, et tehisintellektil pGhinevate

tehnoloogiate integreerimine investeerimisotsuste tegemisel muutub tha populaarsemaks ja

laiaulatuslikumaks. Masindppe algoritmid aitavad l&bi to6tada suuri ajaloolisi andmemahte,
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tuvastada mustreid ning teha tapsemaid turusuundumuste prognoose nii reealajas kui ka
tulevikuks. Samas on oluline arvesse votta, et masindppe rakendamine investeeringute
tegemisel on vordlemisi uus kasitlus ning seetdttu vdivad investeerimisel esineda teatud
riskid ja véljakutsed. Naiteks voivad mudelite efektiivsus ja prognoosivdime sbltuda suuresti
kasutatavate andmete kvaliteedist ja tdpsusest. Kui andmetes esineb valikulist nihet v6i need
ei peegelda piisavalt héasti turu diinaamikat, siis voivad tulemused olla ebatépseid vdi hoopis
eksitavad. Samuti on paslik tdhele panna, et masindppepdhiste investeerimislahenduste
loomine eeldab h&id teadmisi programmeerimisest ja Gletldisest tehnoloogiast. Enamikul
tavainvestoritel sellised oskused aga puuduvad ja seet6ttu pole neil voimalik selliseid
lahendusi ka iseseisvalt katsetada. Seejuures pakuvad huvitavat alternatiivi stigavoppel
pdhinevad suured keelemudelid, mis muudavad keerukad tehnoloogilised lahendused
tavainvestoritele paremini kattesaadavaks (What is, i.a). Kdesolevas I6putdds on autor
analliusi labiviimiseks kasutanud just suurte keelemudelite rakendamist ning jargmises
peatiikis késitletakse nende mudelite toimimise pdhimdtteid, rakendusvéimalusi
investeerimisel ning nende kasutamisega seotud eeliseid ja riske.
1.2. Suurte keelemudelite roll finantsanalttsis ja portfellihalduses

Suur keelemudel (LLM) on uuemapoolne ja kiires tempos arenenud
tehisintellektisusteem, mis suudab iseseisvalt teksti nii luua kui ka td6delda sidusal viisil
(Naveed et al., 2023). Keelemudelid on kogunud populaarsust just seetdttu, et need on
kéattesaadavad praktiliselt kikidele inimestele ning nende kasutamine ei ndua suuri eelnevaid
teadmisi, mistottu vdiksid nad olla ka hea alternatiiv investeerimisabi kiisimisel
tavainvestoritele. LLM-id erinevad traditsioonilistest otsingup6histest lahendustest, naiteks
Google otsingumootorist, selle poolest, et nad ei piirdu mitte ainult marksdnade
tuvastamisega, vaid pluavad ka sisuliselt mdista esitatud paringut ning anda seejuures
kisijale koheselt asjakohane vastus. Sellise ldahenemisviisiga on véimalik vastata kiirelt
kliendipéringutele, analulisida majandusaastaaruandeid v@i kisida hoopis investeerimisndu
ning seeldbi tagada korralik ajakokkuhoid. (Guinness, 2025) Inspireeritud LLM-ide kiirest
kasvust ja edust loomuliku keele t66tlemisel, on nliid vélja td6tatud ka multimodaalsed
suured keelemudelid (multimodal large language models). MLLM-id on v6imelised korraga
tootlema ja integreerima mitut tiupi eri andmeid, néiteks teksti, pilti ja ka heli. Selline vdime
aitab mudelil mdista keerukamaid stsenaariume ja pakkuda veelgi p6hjalikumaid vastuseid.
(Naveed et al., 2023)

Tabelis 2. on autor valja toonud hetkel ihed populaarsemad ja laialdaselt kasutuses

olevad keelemudelid. Tabelist on naha, et sellised maailma suurimad tehnoloogiafirmad,
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nagu naiteks Google, Microsoft, Meta ja X (varasemalt Twitter), on juba vélja té6tanud oma
poolt taiustatud keelemudelid. Selline trend viitab, et tehisintellekti kasutuselevott ja sinna
investeerimine on muutunud ettevdtete strateegiaid ning sellest on saanud keskne

konkurentsieelise allikas.

Tabel 2
Populaarsemad keelemudelid
LLM nimetus Tootja Multimodaalsus
GPT-40 OpenAl JAH
o3jaol OpenAl JAH
Gemini (varasemalt Bard) Google JAH
Llama Meta El
Phi Microsoft El
R1 DeepSeek El
Grok XAl El

Markus: LLM — large language models
Allikas: autori koostatud (Guinness, 2025) p6hjal

Otsingumootoreid kasutades selgub, et erinevaid keelemudeleid on turul tegelikult
vaga palju. Siiski saab vaita, et Uiheks kdige populaarsemaks keelemudeliks on OpenAl poolt
avaldatud ChatGPT. Seda kinnitab Hooda (2025) avaldatud artikkel, kus leiti, et 2025. aasta
veebruarikuu seisuga on ChatGPT aktiivsete kasutajate arv tile 400 miljoni. Vordluseks
saame tuua, et Google Gemini aktiivsete kasutajate arv oli 2025. aasta alguses umbes 275
miljonit (Naveed, 2025). Samuti on huvitav valja tuua, et ChatGPT kasutajaskond kasvas
esimese miljoni inimeseni vaid viie pdevaga parast teenuse avalikustamist 2022. aasta 18pus.
Selliste mastaapsete numbrite paremaks mdistmiseks saame taaskord luua vordluse, kus
néiteks sotsiaalmeediarakendus Instagram joudis samale tasemele 75. péevaga, voogteenust
osutaval Netflixil 14ks aga sarnase vaatajaskonna koondamiseks aega tle kolme aasta.
(Hooda, 2025)

OpenAl eristub teistest keelemudelite pakkujatest muu hulgas ka selle poolest, et tal
on valikus mitmeid erinevaid versioone: ChatGPT-4, ChatGPT-40, ChatGPT 01 ja teisigi. Iga
mudelil on omad plussid ja miinused. Nditeks on ChatGPT-40 tasuta versioon rohkem
uldotstarbeline ja suureparane enamikele tavapérastele kusimustele vastamisel. Tasuline ol

versioon on aga seevastu optimeeritud keerukamatele tlesannetele ja suudab seetbttu
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pakkuda tdpsemaid lahendusi ja paremini mdista kiisimuste konteksti. (Sant, 2024) Samuti
pakub OpenAl vbimalust kasutajatel luua endale kohandatud GPT-sid, mis on spetsiaalselt
loodud konkreetsete (ilesannete taitmiseks. Need isikupérastatud versioonid ChatGPT-st
vOimaldavad kombineerida juhiseid, lisateadmisi ja erinevaid oskusi, et pakkuda tdpsemat ja
efektiivsemat abi nii igapdevaelus, t66l kui ka erialaste tegevuste toetamisel. (Introducing
GPTs, 2023) Néiteks on valja to6tatud Stock Analyst GPT, mis on spetsiaalselt optimeeritud
aktsiate turutrendide ja finantsaruannete siistemaatiliseks analliusiks. See mudel sisaldab
vOimalust tutvuda turuandmetega reaalajas, voimaldades kasutajatel saada ajakohaseid
investeerimisanaltilise ja prognoose. (Stock Analyst GPT, i.a) Antud versiooni on autor
kasutanud ka empiirilises osas ning valikupdhjendus on tksikasjalikumalt selgitatud peatiikis
2.1., kus on juttu uurimismetoodikast.

Viimastel aastatel on keelemudelid demonstreerinud markimisvéarset voimekust
lisaks loomuliku keele to6tlemisel ka finantssektoris, kutsudes esile rohkelt teadusuuringuid
nende rakendusvdimaluste kohta (Naveed et al., 2023). Néiteks uurisid Lu, Huang ja Li
(2023), kui hésti suudab ChatGPT anda investeerimissoovitusi pelgalt etteantud uudiste
pdhjal. Uuringus oli keskmeks vordluseks ChatGPT analtilisivbimekus ja traditsiooniline
tekstianalliiis, mis h6lmab tekstilisest andmestikust vaartusliku informatsiooni eraldamist ja
analiusimist. Autorid andsid ChatGPT-le tutvumiseks inglisekeelsed Wall Street Journal-i
uudised ja hiinakeelsed valitsuse pressiteated ning palusid seejéarel hinnata, millistel aktsiatel
vOi sektoritel on uudisest kasu voi kahju. Selgus, et poliitikaga seotud uudiste alusel suutis
ChatGPT koostada portfelle, mille kuine Fama-French kolmefaktoriline alfa ulatus kuni 3%.
See tédhendab, et portfell teenis umbes 3% riskiga korrigeeritud lisatootlust kuus péarast turu-,
suuruse- ja vaartustegurite arvestamist. Tapsem analtlis Kinnitas, et paringute taiendav
treenimine (fine-tuning) parandas aktsiasoovituste kvaliteeti ja pikaajalist tootlust.
Kokkuvotteks jareldasid autorid, et ChatGPT mehaanika vBimaldab uudistes olevat teksti
analliisida senisest tapsemalt, olles seeldbi traditsioonilistest tekstianaltilisi meetoditest tle
nii tootluse kui ka aktsiasoovituste loogilisuse poolest. (Ibid.) Ka Romanko, Narayan, ja
Kwon (2023) leiavad, et suurte keelemudelite, nagu néiteks ChatGPT esiletdus, on margilise
tdhtsusega, mis vOib oluliselt mdjuta tervet finantssektorit. Keelemudelid, mis analtusivad
tohutuid tekstikogumeid, suudavad luua pdhjalikke ja kontekstiga sobilikke vastuseid ning on
juba ndidanud vdimekust nii loomingulistes kirjutamistilesannetes kui ka keerukate
probleemide lahendamisel. ChatGPT kasutamine investeerimisstrateegiate voi aktsiavalikute
soovitamisel palvis laialdast tdhelepanu parast platvormi avalikustamist ning eriti alates GPT-
4 véljatulekust 2023. aasta martsis (Ibid.)
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Tabelis 3. on lisaks eelnevalt mainitud teooriale esitatud koondilevaade kdesoleva

I6putdoga sarnastest uuringutest, kus kasitletakse nii ChatGPT kui ka teiste suurte

keelemudelite rakendamist investeerimisotsuste tegemisel. Selline kirjanduse (levaade annab

tugeva aluse hilisemale tulemuste analiisile ja jarelduste tegemisele. Tabelis on véljatoodud

iga t6o autorid, pealkiri, kasutatud andmestik voi selle puudumisel analttsitavad meetodid,

samuti peamised tulemused vdi autorite poolt esitatud soovitused keelemudelite

kasutamiseks.

Tabel 3

ChatGPT ja suurte keelemudelite rakendamine finantssektoris: kirjanduse tlevaade

Autorid Pealkiri Valim/meetod  Peamised tulemused
Can ChatGPT 1) ChatGPT suudab tuvastada abstraktseid
Improve ChatGPT-I paluti  seoseid varade vahel, eriti nende erinevust
Investment valida X arv varaklasside alusel.
Ko & Lee, Decision? varasid, 40 2) ChatGPT véib olla kasulik abiline
2024 From a kindlast varast ja  investeerimisprotsessis, eriti varade
portfolio 5 erinevast jaotamise ning hajutamise osas.
management varaklassist 3) ChatGPT on potentsiaalselt vaartuslik
perspective kaaslane portfellihaldusele.
1) ChatGPT vdib kasutada eksitavat teavet
turusentimendi vGi finantsprognooside kohta
ChatGPT in 2) ChatGPT suudab automatiseerida paljusid
- . Eelnevalt NP ; .
Khan & finance: rutiinseid finantsullesannetega seotuid
S olemasolev -
Umer, Applications, teaduskiriandus tegevusi
2024 challenges, ChatGPTJ kohta 3) Internetist saadud andmete alusel vdib
and solutions ChatGPT oma finantsilistes soovitustes edasi
kanda ja stivendada eelarvamusi soo, rassi ja
poliitika kohta.
1) LLM-idel on potentsiaali finantssektoris
Large P . .
L labi lula tdnu automatiseerimise
anguage x:
Model Agents  Ulevaade voimekusele L
P . 2) Peamised takistused on hallutsinatsioonid
in Finance: A varesematest L . y .
o ja piiratud arvuline mdtlemine
Dong et Survey teadustdodest. . PR .
L . 3) Oluline on pidev dppimine, et mudelid
al., 2025 Bridging Erinevate LLM- : .
. . saaksid kohaneda muutuvate regulatsioonide
Research, ide rakendamine N .
. : . ja uute andmemustritega
Practice, and  finantssektoris ; . Kus fi konteksti
Real-World 4) Ststeemide edukus finantskontekstis
Deplovment s6ltub akadeemiliste teadmiste ja
pioy valideerimisprotsesside (ihendamisest
:;'Peé-ll-;r?";% e 1) LLM-ide peenhaélestamine finantsuudiste
g€ 'anguagde  eyevsite tasandil  pdhjal véib olla t8husam kui traditsiooniline
Guo & models for : : . o
finantsuudised sentimentanaliiiis
Hauptman stock return vahemik 5 indhised fellid dletasid
. 2024 orediction ajavahemikus ) P_rognops~|p9 ised portfellid Gletasi .
’ using 2003-2019 sentimentipdhiseid portfelle nii tootluse kui

Newsflow

ka Sharpe’i suhtarvu poolest
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1) Kdigi kolme taseme juures oli ChatGPT

Incorporating valesti vastatud kisimuste maar kokku 61%.

Financial ChatGPT-I kiisiti Lo T S
. 2) Investeerimisndu kisimisel ei tohiks
Knowledge finantsteemadega . . .
. S . tugineda ainult ChatGPT vastustele, vaid hea
Hameed et  with ChatGPT  seotuid kiisimusi v AN
. oleks podrduda ka spetsialisti poole.
al., 2024 to Make kolme erineva s : . .
2) Autorid jareldasid, et informeeritud
Informed raskusastme . e .
Investment IGikes investeerimisotsuste tegemiseks peavad
Decisions kasutajal olema nii hea finantskirjaoskus kui

ka tehnoloogiline kogemus

Markus: LLM — suur keelemudel (large language model)
Allikas: Autori koostatud

Varasemate uuringute pohjal saab jareldada, et kuigi suurte keelemudelite kasutamine
investeerimisotsuste tegemisel vdib olla tulemusrikas, siis on tOstatatud esile ka probleeme
niinimetatud ,,hallutsinatsioonide* ja tehisintellekti vastuste usalduse néol. Hallutsinatsioonid
vOivad tekkida siis, kui tehisintellekt genereerib néiliselt usutavaid, kuid tegelikult ekslikke
vOi vigaseid soovitusi, mille tagajérjel vdivad investorid seista suurte finantskahjude ees.
Seetdttu on oluline tehisintellekti poolt saadud informatsiooni Kriitiliselt hinnata ning piisava
finantspadevuse puudumisel péérduda lisaks ka spetsialisti poole. (Hameed et al., 2024;
Romanko et al., 2024) Selleks, et hoida hallutsinatsioonide taset madalal, pakkusid autorid
vélja ka mitmeetapilise kontrollsusteemi, mis hlmab endas (Romanko et al., 2024):

e Ssama paringu korduvat esitamist;

o saadud tulemuste vBrdlemist ning korvalekallete analtiisimist;

o enne I6pliku otsuse tegemist enamushaéletuse susteemi kasutamist.

Joonisel 3. on autor koondanud varasemalt késitletud teoreetilised vaatenurgad,
naidates tiheskoos nii suurte keelemudelite praktikas avalduvat kasutusvéartust ehk plusse kui
ka potentsiaalseid ohukohti ehk miinuseid investeerimisel. Joonise eesmérk on seeldbi ka
rohutada tasakaalustatud ja kriitilist lahenemist tavainvestori investeerimise

otsustusprotsessis.
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e Lihtsasti k&ttesaadavad ning ¢ Hallutsinatsioonid
kasutamine ei ndua suuri eelnevaid

teadmisi e Eksitava informatsiooni voi

« Suurte andmemahtude kiire andmedliikate kasutamine

labitédtlemine tagab aja kokkuhoiu . .
¢ Spetsiaalselt finantsvaldkonnale

* Osadel versioonidel on ligip&ds pUhendatud véi parema analddtilise
reaalgjas turul toimuvale voimekusega keelemudelid voivad

olla kulukad
* Rutiinsete Ulesannete

automatiseerimise véimekus * Tehisintellekti ligne usaldus ning

vastuste mitte kontrollimine
» Keeruliste finantsdokumentide ja

moistete selgitamine lihtsas keeles * Piiratud finantsspetsiifiline teadmine

Joonis 3. Suurte keelemudelite kasutamise plussid ja miinused investeerimisel tavainvestori
vaatest

Allikas: autori koostatud varasemalt kasitletud teooria pdhjal

Kokkuvotteks vaib oelda, et kuigi suured keelemudelid, sealhulgas ChatGPT, on
finantsvaldkonnas osutunud tdhusaks ja mitmekulgseks tooriistaks, siis on neil ka
puudujadke. Mudelid suudavad analliisida suures mahus tekstiandmeid ning anda
investeerimissoovitusi, mis voivad teatud juhtudel traditsioonilisi meetodeid isegi Uletada.
Samas vOivad aga ekslikud v8i ebausaldusvaarsed vastused panna investoreid tegema
ebasoodsaid otsuseid, mille tagajérjel on finantskahjud ilmsiks tulema. Seet6ttu on alati
oluline keelemudelite vastuste kriitiline hindamine ning mitmeetapiline valideerimine. Kui
korrektsed portfellid on aga koostatud, tuleb nende tulemuslikkust ning lisavéaartust ka
hinnata. Jargnev alapeatiikk késitlebki investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamise
meetodeid, mille abil saab kontrollida, kuivord digustatavad on kaesoleva I6putdo raames
koostatud suurte keelemudelite soovitused.

1.3. Investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamise meetodid

Investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamine on oluline protsess, sest see
vOimaldab investoritel hinnata oma investeeringute efektiivsust, riske ja tasuvust. Selle
protsessi kaigus analltsitakse nii portfelli absoluutset kui ka riskiga kohandatud tootlust, et
saada tdielik arusaam oma investeeringute edukusest. (Samarakoon & Hasan, 2008) Kuigi
erinevaid moddikuid ja meetodeid tulemuste hindamiseks on palju, késitleb kdesolev peatiikk

just neid, mis on olulised ka empiirilise osa labiviimisel.
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Investeeringuid tehakse enamasti eesmargiga suurendada oma algset kapitali ehk
teenida tulu, mis Gletaks nii inflatsiooni kui ka alternatiivseid investeerimisvéimalusi (Ross,
2023). Investeeringute hindamisel ei ole piisav vaadata ainult teenitud kasumit, kuna see ei
anna teavet selle kohta, kui palju kapitali tulu teenimiseks reaalselt kasutati. Olulisem on aga
mdista investeeringu efektiivsust ehk seda, kui suurt tulu investeering tegelikult toob. Paljud
analliutikud ja investorid kasutavad siinkohal tulumaéra (rate of return), mis naitab
investeeringu tasuvust protsentides ja vdimaldab vorrelda erineva suurusega investeeringute
tulusust objektiivselt. (Sander, 2025) Kéesolevas 16putdds on tulumaéra leidmiseks kasutatud

diskreetset tulumaara, mis on leitav valemiga (lbid.):

Vir + CFyy — Vg

e (1)
kus r — perioodi diskreetne tuluméar
V., — investeeringu vaartus perioodi t I6pus
V:  — investeeringu vaartus perioodi t algul
CF,, — perioodi jooksul investorile tehtavad véljamaksed

Diskreetsete tuluméaérade aegridade analttsimisel on v8imalik nende keskmist

arvutada geomeetrilise keskmise meetodiga, mida valjendab valem (Sander, 2025):

r=YIizA+m) -1 )

kus ©  — geomeetriline keskmine tulumaar
n — vaadeldavate perioodide arv
r;  — tulumé&ar i-ndal perioodil

Tegelikus praktikas ei piirdu aga investeeringute analtits tldjuhul ainult Gksikute
aktsiate tulumaarade arvutamisega, vaid oluline on ka hinnata kogu portfelli terviklikku
tootlust. Diskreetsete tulumadrade korral arvutatakse portfelli tldine tulumaar portfellis
olevate aktsiate individuaalsete tulumé&érade kaalutud keskmisega, kus kaaludeks on iga
aktsia osakaal portfellis. Tapsemalt selgitab sellist arvutuskaiku valem 3 (Sander, 2025):

T = Rz Wi X1 3)

kus w; — i-nda aktiva osakaal portfellis



SUURTEL KEELEMUDELITELITEL POHINEVAD PORTFELLID 18

r;  — i-nda aktiva tulumaar

m  — aktivate arv portfellis

ZongMing, Koomson, ja Guoping (2017) leiavad, et finantsturgude dinaamiline
iseloom teeb investeerimise keerukaks ja ettearvamatuks ning sellega kaasnevad erinevad
riskid. Seetdttu on riskide dige hindamine ja juhtimine investeerimisprotsessi oluline osa, mis
vdimaldab investoritel teha ratsionaalseid otsuseid ka ebakindlates turutingimustes. Uheks
levinumaks nditajaks riskide hindamisel on standardhdlve (standard deviation), mis kajastab
investeeringu tootluse varieeruvust X ajaperioodi jooksul. Mida suurem on aktsia
standardhalve, seda kdrgem on ka tema volatiilsus. Naiteks kui aktsia on véga volatiilne, siis
tema hind tduseb ja langeb sageli. (Hargrave, 2024; Sander, 2025). Kédesolevas 16putdds on
aktsiate standardhélbed leitud valemiga (Sander, 2025):

?:1[XJ_E(X)]2

(4)

juhusliku suuruse X standardhéalve

g, =
X n-—1

kus ox

E(X) — juhusliku suuruse X oodatav vaartus

Xi

juhusliku suuruse X véartus situatsioonis j

n vOimalike situatsioonide arv

Portfelli standardhélbe arvutamiseks on esmalt oluline ka mdista, kuidas portfellis
olevad aktsiad Uksteise suhtes kaituvad. Siinkohal tuleb méngu kovariatsioon, mis nditab, kas
aktsiate hinnad liiguvad samas suunas vOi hoopis vastassuundades. Kovariatsioon on leitav

valemiga (Sander, 2025):

Covyy = Xy (X — EQ)) x (¥; = E(V)) X p (5)
kus Covxy — juhuslike suuruste X ja'Y omavaheline kovariatsioon,
Xj  — juhuslike suuruste X vaartus situatsioonis j,

E(X) — juhuslike suuruste X oodatav vaéartus (keskvééartus)
Yj  — juhuslike suuruste Y vaartus situatsioonis j,
E(Y) — juhuslike suuruste Y oodatav véartus (keskvadrtus)

pj  — situatsiooni j esinemistden&osus
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Portfelli tulumaéara standardhalve on vBimalik arvutada valemiga (Sander, 2025):

oy = \/Zﬁl WwE X o + X YR wi X wy X Covy (6)
k=1
kus w; — i-ndaaktiva osakaal portfellis
oi  — i-nda vara standardhélve
Cov;, — i-nda ja k-nda vaara kovariatsioon

Selleks, et investeerimisportfellide riske veelgi pohjalikumalt hinnata, on vdimalik
portfelli standardhilbet dra kasutades leida Sharpe’i suhtarv. See suhtarv niitab, kui palju
lisatootlust teenis portfell iga riskitihiku kohta vordluses riskivaba tuluméaraga. (Samarakoon
& Hasan, 2008) Selline tulumaar on teoreetiline tootlus, mida investor eeldatavalt kindlalt
teeniks. Finantsanaltlisis kasutatakse sageli riigivolakirjasid riskivaba tulumaérana. (Hayes,
2024a) Kéesolevas 16putdos on riskivaba tuluméarana kasutatud Saksamaa 10-aastase
riigivolakirja keskmist tootlus perioodil 09.01.2025 kuni 09.04.2025, milleks on 2,59%
(Investing, 2025). Sharpe’i suhtarv on leitav valemiga (Samarakoon & Hasan, 2008)

§=2X (7)

(o2
kus R, — portfelli tootlus
Rt — riskivaba tulumé&ar

o  —portfelli standardhalve

Portfellide stustemaatilise riski hindamiseks on kaesolevas 16put6ds kasutatud
beetakordajat, mis sisuliselt nditab aktiva volatiilsusest tulevant riski vorreldes turu
keskmisega (TGnisson, 2023). Beeta leidmiseks kasutas autor Microsoft Excelis funktsiooni
SLOPE.

Lisaks eelnimetatud mdddikutele on autor valinud téiendavaks riskiparameetriks
portfellide tulemuslikkuse hindamisel ka maksimaalse languse (maximum drawdown, MDD).
See moddik néitab suurimat protsentuaalset langust aktsia, vara voi portfelli kdige kérgemast
hinnast kuni kdige madalama hinnani enne jargmise kdrgeima hinnataseme saavutamist.

MDD on leitav jargmise valemiga (Hayes, 2024b):

vara miinimum vaartus—vara maksimum vaartus
MDD = 8

vara maksimum vaartus




SUURTEL KEELEMUDELITELITEL POHINEVAD PORTFELLID 20

Ké&esolevas alapeatukis esitatud valemid ja méddikud moodustavad kindla tuumiku
empiirilise analtisile, andes labiviidud arvutustele selge ja korrastatud aluse. Autor soovib
lisaks rdhutada, et kuigi finantskirjanduses leidub veel teisigi néitajaid ja hindamismeetodeid
investeerimisportfellide tulemuslikkuse arvutamiseks, siis antud t60s nendele ei keskendutud.
Taoline sihitud valik ei tdhenda, et teised meetodid oleksid vahem téhtsad, vaid pigem aitab
selline fokuseeritud Iahenemine hoida analilisi selge ja koondada tahelepanu kdige
olulisematele tulemustele.

Kokkuvattes 16i valminud teoreetiline raamistik parema arusaama tehisintellektist,
suurtest keelemudelitest ja investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamisest ning annab
nliid hea vBimaluse tle minna empiirilise osa suunas, kus hinnatakse ChatGPT poolt
genereeritud investeerimisportfellide tulemuslikkust vastavalt etteantud kriteeriumitele.

2. ChatGPT investeerimisportfellide tulemuslikkuse hindamine
2.1. Uurimismetoodika ja valimi kirjeldus

Kéesolevas alapeatikis tutvustab autor 16put66 metoodikat, uuringu protsessi ning
kasutatud andmeallikaid, selgitades nii nende valikut, rakendamist kui ka vimalikke
piiranguid.

LAputdo algfaasis toimus teaduskirjanduse analuiiis ning sealhulgas varasemate
uuringute (Dong et al., 2025; Ko & Lee, 2024; Lu et al., 2023) labitootamine, et hinnata
teema aktuaalsust ning vBimalike murekohti. Seejuures tuvastati, et kuigi keelemudelite
rakendamist finantsotsuste tegemisel on osaliselt uuritud, siis oli véhe sellised l&henemisi,
mis keskenduksid konkreetselt tavainvestori vaatepunktile. Uuringu keskmes on ChatGPT,
tapsemalt Stock Analyst GPT rakendamine investeerimisportfellide koostamisel, hinnates
nende tulemuslikkust etteantud stsenaariumite raames. Sellise konkreetse mudeli valik sai
tehtud seetdttu, et ChatGPT tavaversioonile kattesaadav informatsioon oli portfellide
koostamise hetkel ajaloolise piiranguga ehk mudelil puudus vastuste genereerimisel ligipaas
reaalajas turgudel toimuvale. Stock Analyst GPT-I seevastu on aga sisseehitatud liides, mis
lubab vastuse koostamisel kasutada ka reaalajas olevat informatsiooni ning seetdttu on
loogiline, et ka investeerimissoovitused on rohkem relevantsemad. Lisaks mangis valikul rolli
autori varasem kogemus ChatGPT kasutamisega.

Esialgsete portfellide koostamisel selgus, et keelemudel keeldus konkreetsete
finantssoovituste andmisest regulatiivsete piirangute tottu. Selle takistuse tletamiseks
rakendas autor strateegilist 1dhenemist ja lisas paringusse méarksona ,,oletame®, mis vOimaldas

mudelil anda soovitusi hupoteetiliste tingimuste raames ning seda ilma tegelikke
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finantsndustamise piiranguid rikkumata. Samuti on paringutes kasutatud Lu et al. (2023)
artiklis kirjeldatud vihjetehnikat, ehk paringusse sai lisatud:

e konkreetne ajaperiood,;

« portfelli iseloomustav riskitase;

o eesmark, mida portfell peab tditma;

o aktsiate tdpsete osakaalude naitamine;

o aktsiate lihinimede ehk tickerite olemasolu, kontrollimaks kas aktsiad on

reaalselt turgudel olemas.

Vihjetehnika pdhimdte seisnebki selles, et mida konkreetsemalt on paring
formuleeritud, seda vahem jaab mudelil ruumi hallutsinatsioonideks ja saadavad vastused on
rohkem kvaliteetsemad.

Tabel 4. koondab kokku neli ChatGPT-le esitatud paringut, millest igaiiks késitleb
erineva eesmargi ja riskitasemega investeerimisportfelli. Kdigi nelja stsenaariumi puhul on
eeldatavaks investeeritavaks summaks 10 000 eurot, sest selline summa voiks hésti sobida nii
algajale kui ka juba kogenumale investorile. Samuti on see summa realistlik ja pakub
piisavalt paindlikkust portfelli kujundamisel, hajutamisel ning erinevate strateegiate
katsetamisel. Portfelli koostamisel jaid fookusesse Uiksnes aktsiad, et valtida mitmekesiste voi
mudelit eksitavate sisendite kasutamist. Seda seetdttu, et erinevate varaklasside, naiteks
vaarismetallide voi kinnisvarahindade ajaloolised andmed vdivad olla puudulikud v6i raskesti
kattesaadavad, mistottu oleks ka hilisem tulemuslikkuse arvutamine keeruline. Aktsiate
ajaloolised hinnaliikumised on aga tldjuhul paremini dokumenteeritud ning neile on parem
ligipaas. Nii agressiivse, konservatiivse kui ka S&P 500 portfelli puhul on ajaperioodiks
valitud 3 kuud (09.01.2025 - 09.04.2025). See tulenes autori soovist ka reaalselt hinnata
koostatud portfellide tulemuslikkust ja eesmaérgile vastavust.

Tabel 4
ChatGPT-le etteantud péaringud

Portfelli tGup Prompt ehk péaring

Oletame, et mul on 10 000 eurot ning ma soovin seda investeerida
borsil. Koosta mulle ainult aktsiatest koosnev agressiivne portfell,
mille eesméark on teenida perioodi I6ppedes vahemalt 20%
tootlust. Ajahorisont on 3 kuud. Pane paika ka aktsiate osakaalud,
et kokku oleks 100% ja ndita &ra, kui palju kindlasse aktsiasse
raha paneksid. Lisa juurde ka aktsia ticker.

Agressiivne
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Konservatiivne

Oletame, et mul on 10 000 eurot ning ma soovin seda investeerida
borsil. Koosta mulle ainult aktsiatest koosnev konservatiivne
portfell, mille eesmark on perioodi I6ppedes edestada jargmise
kolme kuu inflatsiooni ning sailitada oma alginvesteeringut.
Ajahorisont on 3 kuud. Pane paika ka aktsiate osakaalud, et kokku
oleks 100% ja naita ara, kui palju kindlasse aktsiasse raha
paneksid. Lisa juurde ka aktsia ticker.

SP500

Oletame, et mul on 10 000 eurot ning ma soovin seda investeerida
borsil. Koosta mulle ainult aktsiatest koosnev portfell, mille
tootlus oleks perioodi I16ppedes kdrgem, kui SP500 indeksi tootlus.
Ajahorisont on 3 kuud. Pane paika ka aktsiate osakaalud, et kokku
oleks 100% ja naita ara, kui palju kindlasse aktsiasse raha
paneksid. Lisa juurde ka aktsia ticker.

30-AASTAT

Oletame, et mul on 10 000 eurot ning ma soovin seda investeerida
borsil. Koosta mulle ainult aktsiatest koosnev portfell, mille kasum
oleks suurim ning eeldatav ostujoud maksude jargselt oleks
vahemalt sama suur kui tdna. Ajahorisont on 30 aastat. Pane
paika ka aktsiate osakaalud, et kokku oleks 100% ja néita ara, kui
palju kindlasse aktsiasse raha paneksid. Lisa juurde ka aktsia
ticker.

Markus: ticker - vaartpaberi borsil kasutatav 1ihinimi

Allikas: Autori koostatud

Jargnevalt esitab autor joonised, mis visualiseerivad investeerimisportfellide

koosseisus olevaid aktsiaid ning nende osakaalu portfellis. Kdik joonised on koostatud

Microsoft Excelis.

= Tesla (TSLA)
Nvidia (NVDA)
AMD (AMD)

= Palantir Technologies

(PLTR)
Coinbase (COIN)

Joonis 4. ChatGPT poolt genereeritud agressiivse portfelli koosseis
Allikas: autori koostatud (OpenAl, 2025) p6hjal
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Joonisel 4. on esitatud kolmekuulise ajahorisondiga agressiivne portfell, millele sai
seatud eesmark saavutada vahemalt 20% tootlust. Vastavalt lisas B valjatoodud ChatGPT
vastusele, peegeldab portfelli jaotus korget riski ja luhiajalist spekulatiivset lahenemist, kus
eesmargiks on ara kasutada nii tehnoloogiaaktsiate kui ka kriptoturgude volatiilsust. Koik
valitud ettevGtted on tuntud suurte hinnakdikumiste poolest, mis vdivad lihiajaliselt pakkuda
maérkimisvaarset kasumivimalust, kuid ka suuri kahjumeid. Kokkuvdtvalt on tegemist
aarmiselt agressiivse portfelliga, mis nduab aktiivset turu seiret ja kiiret reageerimisvdimet.
Portfell on sobilik investoritele, kes on valmis aktsepteerima kdrget riskitaset lihikese
perioodi jooksul. Seevastu ei ole soovitatav konservatiivsetele vdi keskmise riskitaluvusega
investoritele. Vastuse 18pus rohutas ChatGPT, et tegemist on véaga agressiivse
naidisportfelliga ja sobib eelkdige investoritele, kes on valmis vdtma suuri riske ning iga
investeerimisotsus peaks pdhinema individuaalsel riskianaltdsil. (OpenAl, 2025)

= Johnson & Johnson (JNJ)
Procter & Gamble (PG)
Coca-Cola (KO)
Walmart (WMT)
Microsoft (MSFT)

Joonis 5. ChatGPT poolt genereeritud konservatiivse portfelli koosseis
Allikas: autori koostatud (OpenAl, 2025) pdhjal

Joonisel 5. on esitatud kolmekuulise ajahorisondiga konservatiivne portfell, millele sai
seatud eesmark edestada jargmise kolme kuu inflatsiooni ning séilitada investeeringu
algvéartust. Valitud perioodi Eesti keskmiseks inflatsiooniks kujunes statistikaameti
andmebaasi kohaselt 4,7% (Statistikaamet, 2025). ChatGPT koostatud portfell koosneb viiest
suurest USA ettevottest: Johnson & Johnson, Procter & Gamble, Coca-Cola, Walmart

ja Microsoft. Vastavalt lisas C véljatoodud ChatGPT vastusele, pakub selline portfell
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diversifitseerimist tervishoiu-, tarbekaupade-, jaekaubanduse- ja tehnoloogiasektori vahel,
mis aitab tagada s6ltuvust tksikutest majandusharudest. Lisaks maksavad koik portfelli
kuuluvad ettevotted regulaarselt dividende ja on globaalselt hajutatud. Seeldbi on véimalik
aktsiatega teenida lisatulu ning kompenseerida voimalikke lihiajalisi hinnak@ikumisi.
(OpenAl, 2025)

Nvidia (NVDA)
= Alphabet (GOOGL)
= Amazon (AMZN)
Apple (AAPL)
Tesla (TSLA)

Joonis 6. ChatGPT poolt genereeritud S&P 500 portfelli koosseis
Allikas: autori koostatud (OpenAl, 2025) pdhjal

Joonisel 6. on esitatud kolmekuulise ajahorisondiga S&P 500 portfell, millele sai
seatud eesmark edastada S&P 500 indeksi tootlust etteantud perioodil. Portfell koosneb viiest
suure kasvupotentsiaaliga tehnoloogia- ja innovatsioonisektorit esindavast ettevottest, milleks
on Nvidia, Alphabet, Amazon, Apple ja Tesla. Siinkohal on huvitav tdhele panna, et portfelli
koosseisus olevad aktsiad on ihed suuremad turukapitalisatsiooniga ettevétted S&P 500
indeksis (S&P 500 ETF, i.a). Vastavalt lisas D valjatoodud ChatGPT vastusele on portfelli
valitud turuliidrid just sellistest kiiresti kasvavatest valdkondadest nagu tehisintellekt,
pilveteenused, tehnoloogia ja elektriautod. Portfelli kdrge risk tuleneb valitud kasvuaktsiate
olemusest, kus hinnad vdivad reageerida eriti tundlikult erinevatele uudistele,
kvartalitulemustele ja investorite arvamustele. Selliste aktsiate volatiilsus v8ib aga 3-kuulise
perioodi jooksul olla mitu korda suurem kui laiema turu keskmine, muutes portfelli
tundlikuks jarskudele korrektsioonidele. (OpenAl, 2025)
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Apple (AAPL)
= Microsoft (MSFT)
15% = Amazon (AMZN)
= Alphabet (GOOGL)
= Tesla (TSLA)
5% Nvidia (NVDA)
' = Meta (META)
Taiwan Semiconductor (TSM)
10% = Berkshire Hathaway (BRK.B)
LVMH (MC.PA)
= Visa (V)
ASML Holding (ASML)

5%

Joonis 7. ChatGPT poolt genereeritud 30-aasta portfelli koosseis
Allikas: autori koostatud (OpenAl, 2025) pdhjal

Joonisel 7. on esitatud 30-aasta portfell, mille eesmérk on perioodi I6ppedes saavutada
maksimaalne kasum ning hoida eeldatav ostujoud maksude jargselt samal tasemel kui see on
tdna. Antud 16puto6 raames ei analliusita portfelli tegelikku tulusust ega vaadata, kui hasti on
etteantud kriteeriumid téidetud. Portfell on koostatud pigem autori isiklikust huvist lahtuvalt
ning loob véimaluse 16putdodle ka aastakiimnete parast tagasi vaadata. Siiski pakub portfell
huvitavat lahenemist ndgemaks millise vastuse on ChatGPT genereerinud sellisele paringule
lahtuvalt. Lisas E valjatoodud ChatGPT vastuse kohaselt on portfell koostatud peamiselt
tehnoloogiasektori ettevdtete aktsiatest, kuid sisaldab hajutamise eesmargil ka selliseid
sektoreid nagu finants ja luksuskaubad. Samuti on néha, et portfellis domineerivad suured ja
stabiilsed ettevotted, mis on ajalooliselt ndidanud head vastupidavust turukdikumiste suhtes.
(OpenAl, 2025)

Kokkuvdttes leiab autor, et portfellide pohjendused on igati loogilised ning
esmapilgul tunduvad téiesti usaldusvadrsed. Samuti sai keelemudel hésti hakkama paringus
seatud kriteeriumite rakendamisega, mis haakuvad lisaks ka Ko ja Lee (2024) uuringuga, kus
samulti leiti, et ChatGPT véljundid on asjakohased ning usutavad.

Kvantitatiivses osas viidi labi pohjalik empiiriline analiiis Microsoft Excelis, mis
hdlmas endas nii andmete kogumist, korrastamist kui ka investeerimisportfellide
tulemuslikkuse hindamist. Anallisiprotsess algas portfelli kuuluvate aktsiate ning

vordlusindeksi (benchmark) paevaste hinnaliikumiste allalaadimisega Investing.com
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lehekdljelt. Portfellide tulemuste vordlemiseks turu keskmisega kasutati vérdlusindeksina
Russell 3000 hinnaliikumist. See valiti, kuna ChatGPT loodud portfellid koosnevad USA
aktsiatest ning Russell 3000 hdlmab endas laia valikut Ameerika borsiettevotteid, muutes
selle sobivaks vordlusaluseks. (Russell 3000, 2025) Kuna algandmed ei olnud koheselt
arvutuste tegemise jaoks sobivas formaadis, siis tuli neid ka esmalt korrastada. Naiteks
teisendati kdik kuupaevad DATE-formaati, numbrilised vaartused NUMERIC-formaati,
ebavajalikud andmed aga hoopis likvideeriti. Tulemuste korrektsuse tagamiseks oli lisaks
vaja arvesse votta valuutakursi muutust. Selleks teisendati kdik USA dollarites noteeritud
aktsiahinnad eurodesse, kasutades iga paeva kohta kehtinud valuutakurssi. Tapsustusena lisab
autor, et peattkis 2.2. on Uksikaktsiate tulemused esitatud nii EUR kui ka USD baasil ehk kus
valuutakursi mdju ei ole aktsiate tulemuslikkusele arvestatud. Portfellide 16pptulemused on
aga esitatud vaid eurodes, sest see on 16put66 kontekstis kdige relevantsem valuuta ning
laheb kokku ka ChatGPT-le esitatud péaringuga. Samuti on oluline tulemusi hinnata eurodes,
sest nditeks konservatiivse portfelli puhul vorreldakse tulemusi Eesti inflatsiooniga.

Parast andmete korrastamist liiguti edasi empiiriliste arvutuste juurde. Esmalt leidis
autor igas portfellis olevate Uksikaktsiate diskreetsed tulumaarad, kasutades selleks valemit 1.
Saadud tulemuste pdhjal sai seejarel leida aktsiate keskmised tulumaarad vaadeldaval
perioodil (vt valem 2). Aktsiate koguperioodi tulumaarade leidmisel arvestas autor tegelike
kauplemispéevade arvuga (61 paeva), annualiseeritud tulumaarade puhul lahtuti aga
standardsest 251. kauplemispéevast aastas. Sarnast loogikat kasutas autor ka aktsiate
standardhélvete leidmisel (vt valem 4). Portfellide tervikliku hindamise kaigus leidis autor
esmalt iga portfelli tuluméaéara valitud perioodil (vt valem 3) ja viis need ka aastasele baasile.
Riskitaseme maaramiseks tuli esmalt leida konkreetses portfellis olevate aktsiate
kovariatsioonid (vt valem 5), mis on leitavad ka lisas F ja mille p6hjal arvutati 16puks
portfellide perioodi ning annualiseeritud standardhalve (vt valem 6). Viimasena leidis autor
taiendavateks riskiparameetriteks valitud Sharpe’i suhtarvu (vt valem 7), beetakordaja ning
portfellide maksimaalsed langused (vt valem 8).

Kdik analliside tulemused on esitatud jargmises alapeatikis nii tabelite kui ka
jooniste n&ol ning mis on koostatud Canvas ja Microsoft Excelis. Selline tksikasjalik ja
mitmekdilgne esitusviis annab lugejale vdimaluse mitte ainult ndha I6pptulemusi, vaid ka
stigavamalt mdista portfellide sisemist diinaamikat. Visualiseeringud on koostatud arvestades

nii akadeemilisi standardeid kui ka selget esitusviisi.
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2.2. ChatGPT poolt koostatud portfellide tulemuslikkuse hindamine

Ké&esolevas alapeatikis hinnatakse ja selgitatakse portfellide tulemuslikkust, tuginedes
nii kvantitatiivsetele naitajatele kui ka andmete visuaalsele anallitisile jooniste n&ol.

Tabelist 5. on leitav agressiivses portfellis olevate aktsiate kdekéaik perioodil
09.01.2025 kuni 09.04.2025. Tulemused on esitatud nii algvaluutas ehk USA dollari baasil,
kui ka EUR baasile viiduna. Selline ldhenemine aitab hinnata valuutakursi moju aktsiate
tootlusele ning loob selgema pildi tulemuste vaatlemisel. Tabelist 5. on ndha, et EUR baasile
viiduna on aktsiate tulumaarad madalamad ja volatiilsus kdrgem. See nditab, et vaadeldaval
perioodil tugevnes eurokurss USA dollari suhtes, mistdttu dollarites noteeritud aktsiate
eurodes mdddetud tootlus vahenes ning igapaevased kursikdikumised véimendasid
hinnaliikumiste standardhalvet ja tulumaara. Kdige suuremat langust vaadeldav perioodil
demonstreerivad Tesla (-35,94%) ja Coinbase aktsiad (-36,44%), mis kujunevad
annualiseeritult vastavalt -83,52% ja -84,03%. Vaatamata Palantiri eksponentsiaalsele
kasvule (+28,51%; +176,10%) jdi siiski portfell tervikuna teiste aktsiate tulemuste tGttu
kahjumisse (vt. Tabel 6).

Tabel 5

Agressiivsesse portfelli kuuluvate aktsiate peamised tulemused

(EL{R HAASIL) ( TSLA ) ( NVDA ) ( AMD ) ( PLTR ) ( COIN )

PERIOODI

TULUMAAR -35,94% -21,60% -22,23% 28,51% -36,44%

T‘I‘J‘:.?JT\:;ER -83,52% -62,66% -63,87% 176,10% 84.03%
STAIPH::EITI;.)I:?I?;LVE 43,83% 39,13% 34,94% 48,78% 40.68%
AASTANE 88.19% 78.74% 70.31% o8.14% 18t

STANDARDHALVE

(USD BAAS[L) ( TSLA ) ( NVDA ) ( AMD ) C PLTR ) ( COIN )

PERIOODI

TULUMAAR -31,46% -16,12% -16,79% 37,50% -31,99%
FULUMARR SRR -50,91% -52,49% 263,02% -79,00%
STA:ED?:I?:IE;LVE 43,41% 38,57% 34,58% 48,78% 40,74%
e 87,34% 77,60% 69,57% 98,16% 81,98%

STANDARDHALVE

Markus: EUR baasil — aktsiahinnad on konverteeritud eurodesse, USD baasil — valuutakurssi

ei ole arvesse voetud
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Allikas: autori koostatud

ChatGPT-le sai seatud eesmark teenida kolmekuulise ajahorisondi 16ppedes vahemalt
20% tootlust. Vastavalt tabel 6. tulemustele, oli portfelli perioodi tuluméaar kdigest -20,76%
ehk portfelli 16ppvaartus (7 892,42€) oli alginvesteeringust (10 000€) marksa madalama.
Kuigi portfell oli suunatud lihiajalisele kasumi tootmisele 1abi tehnoloogia- ja kriptoturgude
aktsiate suurtele hinnaliikumistele, ei dnnestunud keeruliste turutingimuste tottu positiivset
tulemust saavutada. Portfelli kérge standardhélve (35,34%) néitab erakordselt suuri
hinnak&ikumisi, mis on omapérane aarmiselt riskantsele investeerimisstrateegiale. Negatiivne
Sharpe'i suhtarv (-0,96) viitab sellele, et portfell ei suutnud kompenseerida vdetud riskitaset
ning tegelik tootlus jai alla riskivaba aktiva. Beetakordaja 1,96 naitab, et agressiivne portfell
reageeris turulitkumistele peaaegu kaks korda tugevamalt kui Russell 3000 indeks, mis

kinnitab portfelli a&armist tundlikkust turu suhtes.

Tabel 6
Agressiivse portfelli tulemused, EUR baasil

Moodik Tulemus
Portfelli I6ppvaartus 7892,42 €
Portfelli tulumaar vaadeldaval perioodil -20,76%
Portfelli annualiseeritud tulumaar -65,50%
Portfelli standardhéalve vaadeldaval perioodil 35,34%
Portfelli annualiseeritud standardhélve 71,11%
Sharpe’i suhtarv -0,96

Max drawdown -39,20%
Beetakordaja 1,96

Allikas: autori koostatud

Joonis 8. illustreerib agressiivse portfelli investeerimisstrateegia diinaamikat
vaadeldaval perioodil. Portfelli koges perioodil alguses isegi véikest kasvu, saavutades
veebruari alguses tipptaseme umbes 11 000€ juures. See edu osutus siiski lihiajaliseks, parast
mida algas jarsk langustrend, kus maksimaalne langus (max drawdown) oli -39,20%, viies
portfelli vaartuse umbes 6 500€ juurde. Aprilli alguses toimus méningane taastumine, kuid
nagu eelnevalt sai mainitud, siis jai portfelli I6ppvaartus ikkagi alginvesteeringust

madalamaks.
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Ajaperiood

Joonis 8. Agressiivse portfelli vaartuse muutus valitud ajaperioodil

Allikas: autori koostatud

Kokkuvotteks vaib 6elda, et soovitud eesmark teenida kolme kuu jooksul 20%
tootlust jai saavutamata. Autori arvates on selliste lthiajaliste portfellide hindamisel valitud
ajaperiood aarmiselt oluline, sest selliste portfellide edukus on suuresti tingitud
makromajanduslikest, sealhulgas poliitilistest otsustest. Kdesoleva uuringu perioodil on
maailmas toimunud palju poliitilisi muudatusi, mis on pdhjustanud turgudel suuremat
volatiilsust ja ebastabiilsust. Naiteks tabas 2025. aasta alguses aktsiaturge eriti suur
tagasilook, kui USA president Donalt Trump kuulutas valja uued tollitariifid. Mille tagajérjel
kogesid aktsiaturud suurimaid Ghepéevaseid langusi alates 2020. aasta Covid pandeemiast
ning S&P 500 indeksi langustempo lahenes 2008. aasta finantskriisi omale. Uued tariifid ning
segased signaalid Valgest Majast tekitasid investorites ebakindlust ning suurendasid hirmu
kaubanduss6ja laienemise ees. (Sherman & Haslett, 2025)

Jargnevalt on autor tabelis 7. esitanud konservatiivses portfellis olevate aktsiate
ké&ekaigu vaadeldaval perioodil. Tulemustest on koheselt néha, et aktsiate tulumaarad on
antud portfellis palju kasumlikumad ning kus maksimaalne tootluse langus EUR baasile
viiduna jai -12,99% (MSFT) juurde. Portfelli madal riskitase ilmneb selgelt ka standardhalbe
néitajatest, kus kdige stabiilsem aktsia (KO) néitas vaadeldaval perioodil vaid 11,62% suurust
standardhélvet ning kdige volatiilsem aktsia (WMT) 18,95%. Autori arvates peegeldavad

tulemused hésti portfelli hajutatust ja stabiilselt struktuuri ning kus erinevate sektorite
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kombineerimine ja dividendidest tulenev lisatulu aitavad tasandada luhiajalisi
hinnak&ikumisi. Samuti on huvitav tahelepanu pddrata sellele, et ilma valuutakursi mdju

arvesse votmata on USD baasil portfell isegi saavutanud kasumit.

Tabel 7
Konservatiivsesse portfelli kuuluvate aktsiate peamised tulemused

(EUR BAASIL) ( INJ ) ( PG ) ( KO ) ( WMT ) ( MSFT )

T‘;f:&gg‘j{; -0,58% -4,28% 7,29% -10,01% -12,99%
T‘I‘Jﬁiﬁfn 2,31% -16,24% 32,97% -34,75% -43,06%
T 12,17% 11,92% 11,62% 18,95% 17,41%
QLR 24,50% 23,99% 23,37% 38,13% 35,02%

STANDARDHALVE

(USD BAAS]L) ( JNJ ) (_ PG ) (_ KO ) (_ WMT ) ( MSFT )

Lokl 6,38% 2,41% 14,80% -3,71% -6,90%
TULUMAAR
LRI 28,44% 10,12% 74,83% -14,.21% -25,13%
TULUMAAR
PERIOODI o, n 0, o 0,
STANDARDHATVE 12,77% 11,71% 11,57% 18,19% 16,83%
AASTANE 25,69% 23,55% 23,28% 36,60% 33,86%

STANDARDHALVE

Markus: EUR baasil — aktsiahinnad on konverteeritud eurodesse, USD baasil — valuutakurssi

ei ole arvesse voetud
Allikas: autori koostatud

Konservatiivse portfelli eesmark oli perioodi 16ppedes edestada kolmekuu inflatsiooni
(4,7%) ning sailitada oma alginvesteeringu véartust. Kuigi konservatiivse portfelli tulumaéar
oli kdrgem kui agressiivsel, siis on paraku tabelist 8. ndha, et ka seekord jai soovitud tulemus
saavutamata. Portfelli perioodi tulumaar (-4,11%) ja I6ppvaartus (9 626,44€) jéid alla nii
inflatsiooninditajale kui ka alginvesteeringule. Lisaks peegeldab portfelli annualiseeritud
tootlus (-16,56%) seda negatiivset trendi ka pikemas perspektiivis. Negatiivne Sharpe'i
suhtarv (-0,96) viitab taaskord, et portfell ei suutnud kompenseerida vdetud riskitaset.
Samas hindab autor portfelli Uldist kdekaiku pigem positiivselt, sest vaadeldava perioodi
standardhélve (9,67%) jaab oluliselt alla vordlusindeks Russell 3000 omale (16,21%), mis
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vastab konservatiivsele ja madalama riskiga investeerimisstrateegiale. Seda kinnitab

beetakordaja (0,46), mis nditab portfelli suhtelist séltumatust turu kGikumistest.

Tabel 8

Konservatiivse portfelli tulemused, EUR baasil

Moddik Tulemus
Portfelli I6ppvaartus 9626,44 €
Portfelli tulumaar vaadeldaval perioodil -4,11%
Portfelli annualiseeritud tulumaar -16,56%
Portfelli standardhéalve vaadeldaval perioodil 9,67%
Portfelli annualiseeritud standardhélve 19,46%
Sharpe’i suhtarv -0,98

Max drawdown -14,60%
Beetakordaja 0,46

Allikas: autori koostatud

Joonis 9. illustreerib konservatiivse portfelli vaartuse muutust vaadeldaval perioodil,
mida iseloomustub pigem stabiilne ja md6dukas kéikumine. Langustrend algas sarnaselt
agressiivse portfelliga mértsi alguses, kui president Donald Trump kehtestas uued tollitariifid.

Kuid konservatiivse portfelli puhul oli maksimaalne langus (-14,60%) oluliselt m&ddukam.

11 000 €
10 500 €
10 000 €
9500 €

9000 €

Portfelli vaartus

8500 €

8 000 €
10.01.2025 10.02.2025 10.03.2025

Ajaperiood

Joonis 9. Konservatiivse portfelli vaartuse muutus valitud ajaperioodil

Allikas: autori koostatud
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Kokkuvottes néitavad tulemused, et konservatiivne portfell ei suutnud taita oma
peamist eesmarki ehk edestada inflatsiooni ning sailitada investeeringu algvaartust. Siiski
saab vdita, et tulemused peegeldavad edukalt portfelli Gldist konservatiivset olemust. Portfelli
standardhélve jai alla turu keskmise, mis kinnitab madalama riskitasemega strateegiat. Madal
beetakordaja nditas aga portfelli suhtelist s6ltumatust turu kdikumistest. Aktsiate hajutavatus
erinevates sektorites ning dividenditulu aitasid tasandada hinnakdikumisi, mille tulemusena
oli ka maksimaalne langus madalam kui néiteks agressiivse portfelli puhul. Lisaks saame
véita, et kui investeeringud oleks tehtud USA dollarites, siis oleks portfell isegi kasumlik.

Edasi esitab autor ChatGPT poolt genereeritud S&P 500 portfelli Uksikaktsiate
peamised tulemusnditajad. Tabelist 9. on naha, et kdik portfelli kuuluvat aktsiat kogesid
kolmekuulisel perioodil markimisvaarseid languseid ning seda nii USD kui ka EUR baasile
viiduna. Antud portfellis naitas kdige suuremat langust ka agressiivses portfellis olev Tesla

aktsia, teised neli suurettevotte aktsiat hoidsid aga tootlusmaéradega suhteliselt Ghist joont.

Tabel 9
S&P 500 portfelli kuuluvate aktsiate peamised tulemused

(EUR BAAS[L) ( NYDA ) ( GOOG ) ( AMZN ) ( AAPL ) C TSLA )

PERIOODI

TULUMAAR -21,60% -23,00% -18,60% -21,76% -35,94%
T 62,66% -65,29% -56,54% -62,96% -83.52%
sm;]rs)ﬁll?t?lﬂwla 39,13% 20,13% 22,16% 25,64% 43,83%
snu: I:f;;:EiLVE 78,74% 40,50% 44,58% 51,60% 88,19%

. USD BAAS]L) . NVDA ) . GOOG ) ‘ AMZN ) . AAPL ) ‘ TSLA )

PERIOODI

iyl -16,12% 17,61% -12,91% -16,28% -31,46%
T‘:";jfhﬁfk -50,91% -54,36% -42,86% 51,30% 78,33%
e S 38,57% 19,59% 21,27% 24,74% 43,41%
su:f)‘g;:iwn 77.60% 39.41% 42,80% 49,77% 87,34%

Markus: EUR baasil — aktsiahinnad on konverteeritud eurodesse, USD baasil — valuutakurssi

ei ole arvesse voetud
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Allikas: autori koostatud

ChatGPT poolt koostatud S&P 500 portfelli peamine eesmérk oli tletada S&P 500
indeksi tootlust kolmekuulise perioodi jooksul. Tabelis 10. vélja toodud tulemuste pdhjal
néeme, et kuigi ChatGPT portfelli tulumaar vaadeldaval perioodil oli negatiivne (-23,46%),
siis oli see ikkagi tle indeksi -25,97% tootlusest. Portfelli I6ppvééartuseks kujunes 7 786,72€,
mis oleks olnud kdrgem indeksi [6ppvaartusest 7 438,70¢€, juhul kui sinna oleks investeeritud
10 000€. Kui aga vaadata koostatud portfelli teisi mdodikuid, siis on naha, et esmapilgul
,.positiivne* tulemus varjas endas ka markimisvaarseid riske nii kdrge standardhélbe
(25,85%) kui ka negatiivse Sharpe’i suhtarvu (-1,33) ndol. Autor jéreldab siinkohal, et kuigi
portfell suutis lihiajaliselt indeksit Uletada, ei saa seda siiski pidada investori vaatest
positiivseks tulemuseks, sest reaalselt oleks vastu pidanud vétma rahalist kaotust.

Tabel 10
ChatGPT S&P 500 portfelli ja indeksi tulemused, EUR baasil

Mo6ddik Tulemus
Portfelli I6ppvaartus 7786,72€
Portfelli tulumaéar vaadeldaval perioodil -23,46%
Portfelli annualiseeritud tulumaar -66,50%
Portfelli standardhéalve vaadeldaval perioodil 25,85%
Portfelli annualiseeritud standardhélve 52,02%
Sharpe’i suhtarv -1,33
Max drawdown -34,05%
Beetakordaja 1,53
S&P 500 indeksi vaartus 7 438,70€
S&P 500 indeksi tulumaéar vaadeldaval perioodil -25,97%

Allikas: autori koostatud

Markus: S&P 500 indeksi vaartus on arvestatud, kui sinna oleks investeeritud 10 000€

Joonisel 10. on esitatud ChatGPT poolt koostatud S&P 500 portfelli ja S&P 500
indeksi vaartuse muutus kolmekuulisel perioodil. Graafikult on néha, et m6lemad portfellid
liikusid vaadeldaval perioodil suhteliselt Gihtlases taktis, kuid tugeva I6pu puhul suutis GPT

portfell paremat tulemust teha.
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Joonis 10. ChatGPT S&P 500 portfelli ning S&P 500 indeksi vaartuse muutus valitud
ajaperioodil

Allikas: autori koostatud

Mérkus: GPT portfell tahistab ChatGPT poolt koostatud S&P 500 portfelli

Ldpetuseks vdib mérkida, et kuigi ChatGPT loodud S&P 500 portfell Gletas
kolmekuulisel perioodil S&P 500 indeksi tootlust ning justkui téitis paringuga seatud
eesmérki, siis jai I6pptulemus ikkagi investeeringu kontekstis negatiivseks. Lisaks soovib
autor nentida, et nii portfelli kui ka indeksi sarnane liikumine (vt joonis 10) vaadeldaval
perioodil on maistetav, sest GPT portfellis olevad aktsiad on ka tGihed suuremad
turukapitalisatsiooniga ettevotted S&P 500 indeksis. See tagas portfellide vahel tugeva
korrelatsiooni, kuid samas v@imaldas valitud tippettevotetel 16ppfaasis indeksist paremat
tulemust naidata.

Joonis 11. paneb perspektiivi kBigi kolme stsenaariumiga koostatud portfellide ning
Russell 3000 indeksi vaartuste muutused perioodil 10.01.2025-10.03.2025. Kdige stabiilsem
ning turu keskmist kasitlevat Russell 3000 indeksit uletav portfell on konservatiivne. See
tulemus kinnitab ka ChatGPT véidet, et portfellis olevate aktsiate hajutamine erinevate
sektorite vahel vGib pakkuda eeliseid volatiilsetel turgudel. Portfelli stabiilsus valjendus nii
vadiksemates hinnakdikumistes kui ka turusokkidele paremat vastupidavust naidates. Kuigi
S&P 500 portfell suutis méningaid moéondusi tehes oma eesmarki téita, siis portfelli

I6ppvéértus oli ikkagi negatiivne ning vordlusindeksist madalamal. Tulemuste pohjal voib
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agressiivset portfelli pidada kull kdige ebaedukamaks, kuid samas peegeldavad numbrid hasti
portfelli konstrueerimise loogikat ja strateegiat, kus olulist rolli mangivad koérge risk ning

luhiajaline spekulatiivne l&henemine.
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Joonis 11. ChatGPT poolt genereeritud portfellide vaartuse muutumine vordluses benchmark
Russell 3000 indeksiga

Allikas: autori koostatud

Jargnevas alapeatiikis pakub autor terviklikku tlevaadet investeerimisportfellide
tulemuste jarelduste kohta, sidudes need nii varasemate uuringute kui ka aktuaalsete
makrookonoomiliste trendidega.

2.3. ChatGPT poolt koostatud investeerimisportfellide tulemuste jareldused

Ké&esoleva 16putdo eesmark oli vélja selgitada ja hinnata, millises ulatuses suudab
ChatGPT keelemudel koostada investeerimisportfelle vastavalt etteantud tootluse, riski ja
ajahorisondi kriteeriumitele. Lisaks teha selgeks, kas ChatGPT soovitused vdivad olla
vadrtuslik lisand traditsioonilistele investeerimismeetoditele vOi kas need kaasavad endaga
hoopis olulisi riske.

Eelmistes kahes alapeattikis esitletud joonised ning tulemused nditasid, et ChatGPT
suudab téepoolest koostada struktureeritud portfelle, mis vastavad paringuga esitatud
eesmérkidele. Keelemudel nditas head arusaama ettevotete aktsiatest ning konkreetse
portfelliga seonduvatest riskidest. Néiteks olid agressiivses portfellis rohkem volatiilsemad
kasvuaktsiad tehnoloogiasektorist, konservatiivses portfellis aga hajutamise eesmargil aktsiad

mitmest erinevast sektoritest. Antud tulemus l&aheb kokku Ko ja Lee (2024) jareldusega, kus
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samuti leiti, et ChatGPT suudab tuvastada abstraktseid seoseid varade vahel, eriti nende
erinevust varaklasside alusel. Peamised tulemustega seotud probleemid ilmnesid aga just
I6ppeesmérkide taitmisel. Kui naiteks Wolff ja Echterling (2023) uurimuses suutis
tehisintellektil pdhinev mudel edukalt tuvastada aktsiaid, mille tootlus tletas turu keskmist,
siis ChatGPT poolt genereeritud portfellid seda ei suutnud. Priel & Rokachi (2024) uuringus
leiti samuti, et tehisintellektil pohinev mudel suutis tuvastada alahinnatud aktsiaid, mille
keskmine tootlus 1-3 aasta I0ikes Uletas 15% tootlusméara ning Russell 3000 indeksit. See
aga erineb jallegi k&esoleva 16putdo tulemustest, kus naiteks ChatGPT loodud agressiivse
portfelli tulumaar kolmekuulisel perioodil oli -20,76%. Selline erinevus vaib olla tingitud kas
kolmekuulisest ajahorisondist, kus lihiajalisi turukdikumusi ei olnud vdimalik tasa teha,
lisaks ilmselt ka asjaolust, et uuringutes kasutati erinevaid mudeleid. Konservatiivse portfelli
puhul oli kill volatiilsus turu keskmisest madalam, kuid I6ppkokkuvottes eesmérk edestada
inflatsiooni ning séilitada alginvesteeringut jai saavutamata. S&P 500 portfelli eesmérk
edastada S&P 500 indeksit sai kiill tdidetud, aga kuna portfelli I6ppvéértus oli
alginvesteeringust madalam, siis ei saa tulemust investori vaatest aktsepteerivaks pidada.

Autori arvates on sadraste portfellide analtitisimisel vaga oluline silmas pidada, et
kolm kuud on tegelikult &armiselt lihike periood kdrgete tootluste realiseerimiseks. Lisaks on
vaga tbendoline, et isegi professionaalsed portfellihaldurid voivad sellisel luhikesel
ajaperioodil alla jaé&da oodatule ning enamasti on tulemused seotud turgu mojutavate
liihiajaliste Sokkidega (Bubeck et al., 2023). Autori hinnangul olid just poliitilised raputused
need, mis portfellide suurte hinnakbikumiste taga olid. Eriti suurt rolli mangisid Donald
Trumpi administratsiooni poolt kehtestatud ootamatult karmid tollitariifid, mis ajasid néiteks
S&P 500 indeksi langustempo 2008. aasta majanduskriisi tasemele (Sherman & Haslett,
2025). Uurimistulemuste kohaselt vdib véita, et dkiliste poliitiliste Sokkide moju turule on
vaga keeruline ette ennustada ning isegi tehisintellektil péhinevad keelemudelid ei suutnud
adekvaatselt hinnata selliste suindmuste ajastust ja méjusid. See v6ib autori hinnangul
tuleneda poliitiliste otsuste ettearvamatusest, kus the riigi meetmed voivad pdhjustada
ahelreaktsiooni kogu maailmamajanduses.

Tabelis 11. esitab autor kokkuvdtva Ulevaate 16putdd peamistest empiirilistest

tulemustest ning lisaks analiilisib nende seoseid varasemalt kasitletud kirjandusega.
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Tabel 11

Keelemudelite rakendamine investeerimisportfellide koostamisel: peamised jareldused ja

seosed varasemate uuringutega

Peamine tulemus

Seos varasemate uuringutega

Jareldus autori uuringust

Lihike ajahorisont ja
ebaselge
makrokeskkond
vBivad piirata
keelemudelitele seatud
tulemuste saavutamist

Heaton et al. (2016) uuringus
réhutati, et portfelli edu saavutati
pikema investeerimishorisondiga.
Caparrini et al. (2024) rohutas, et
vajalik on regulaarne mudeli
Umber6ppe vajadus, et arvestada
muutuvate turutingimustega

Kdikide ChatGPT koostatud
portfellide tulumé&arad ning Sharpe’i
suhtarvud jaid alla nulli, mis
kinnitab, et 3 kuuga ei tekkinud
riskiga kohandatud lisatootlust.
Mudeli umberdppena oleks vdinud
antud 18putd6 kontekstis késitleda
paringu uuesti kisimist, kui turg
hakkas langema.

Keelemudelid on
reaalne abivahend
investeerimisotsuste
tegemisel

(Ko ja Lee, 2024; Dong et al.,
2025) leidsid, et keelemudelid
vOivad olla kasulikud
portfellihaldureile ning tuua labi
automatiseerimise lisavaartust
finantssektorile

ChatGPT todtas vélja kolm eri
riskitasemega ja Uhe hipoteetilise
aktsiaportfelli, mille jaotused olid
loogilised ning peegeldasid soovitud
riskiprofiile.

ChatGPT suutis
koostada portfelle
vastavalt etteantud
stsenaariumitele

Ko ja Lee (2024) kohaselt olid
ChatGPT valjundid asjakohased
nii varade hajutamisel kui ka
riskitaseme kohandamisel.

ChatGPT portfellide koostamise
selgitused olid loogilised ning
asjakohased. Konservatiivne portfell
suutis ndidata vaiksemat
standardhélvet kui agressiivne, mis
laheb kokku seatud eesmérgiga.

Keelemudelid
kiirendavad
investeerimisotsuste
tegemist

Khan ja Umer (2024) leidsid, et
ChatGPT suudab automatiseerida
paljusid rutiinseid
finantsuilesannetega seotuid
tegevusi

ChatGPT genereeris portfellide
koosseisud sekunditega, mis
tbepoolest tagaks investorile suure
ajakokkuhoiu.

Vihjetehnika
kasutamine paringutes
parandab vastuste
tapsust

Lu et al. (2023) késitlesid oma
uuringus struktureeritud vihjete
lisamist, et vahendada
hallutsinatsioone ja saada
tdpsemaid tulemusi

Paringutesse ajahorisondi,
riskitaseme ja eesmérgi lisamine
voimaldasid mudelil anda rohkem
kontekstis olevaid soovitusi

Allikas: Autori koostatud

LOpetuseks voib 6elda, ChatGPT on oma praegusel tasemel osaliselt voimeline

genereerima struktureeritud ja loogilisi investeerimisportfelle, mis vastavad etteantud

tootluse, riski ja ajahorisondi kriteeriumitele. Mudel demonstreeris oskust eristada erineva

riskitasemega investeerimisstrateegiaid, mis viitab arusaamisele erinevatest riskiprofiilidest

ning neile vastavatest aktsiatest. Siiski ei saa tulemusi lugeda sajaprotsendiliselt korrektseks,
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sest konkreetsed eesmargid, nagu néiteks kindla tuluméadra saavutamine, inflatsiooni
uletamine vdi algvaartuse sailitamine ei saanud taidetud. Samas on siinkohal oluline ka
nentida, et uuring viidi 1abi adrmiselt keerulises turukeskkonnas, kus negatiivset tulemust
mdjutasid makromajanduslikud faktorid. Kokkuvottes jareldab autor l&biviidud uuringust, et
kuigi suured keelemudelid pakuvad investeerimisportfellide koostamisel markimisvaarset
ajalist kokkuhoidu ja loogilisi valikuid, siis peaks neid kasutama pigem pikaajalisemates
strateegiates ning kombineerima kasutamist iseseisva analutsiga. Lisaks peaksid investorid
olema valmis portfellis vajalikke muudatusi tegema suurte turukdikumiste korral. Samuti
usub autor, et keelemudelite kasutamine portfellihalduses on kasulik to6riist, kuid ei asenda
professionaalselt anallisi, aktiivset riskide juhtimist ega pikaajalist strateegilist planeerimist.
Kokkuvote

Viimastel aastatel on tehisintellekti ning sealhulgas suurte keelemudelite kiire areng
oluliselt méjutanud finantssektorit. Turule on tulnud lisaks traditsiooniliste
investeerimismeetoditele sellised tehisintellektil pdhinevad lahendused, mis véimaldavad
investoritel sekunditega analttisida keerukaid andmeallikaid, saada personaalseid
investeerimissoovitusi voi luua eesmérgiparaseid portfelle. Samas on aga oluline meeles
pidada, et tehisintellekti poolt pakutavad vastused ja soovitused v@ivad sisaldada vigasid voi
ebatapsusi, mis vaib pdhjustada investoritele rahalist kaotust. Sellest tulenevalt oli 16put66
peamine eesmark valja selgitada ja hinnata, millises ulatuses suudab ChatGPT keelemudel
koostada investeerimisportfelle vastavalt etteantud tootluse, riski ja ajahorisondi
kriteeriumitele.

Eesmargi saavutamiseks kasitles autor esmalt tehisintellekti olemust ning selle
rakendamise vdimalusi nii finantssektoris kui ka investeerimisotsuste tegemisel. Tapsemalt
alustas autor tehisintellekti mdiste ning ajaloolise arengu tutvustamisega, tuues vélja
olulisemad labimurded alates tehisintellekti stinnist kuni tdnapaevaste suurte keelemudelite
loomiseni. Peatiiki keskmes olidki just suured keelemudelid, mille puhul analtdsiti
pdhjalikult nende t66pdhimdbtteid ja eeliseid. Samas juhtis autor tahelepanu ka
keelemudelitega seonduvatele riskidele investeerimisel ning pakkus vélja vdimalusi nende
maandamiseks. Teoreetilise peattiki I6pus kasitles autor investeerimisportfellide hindamise
meetodeid, tuues vélja nende matemaatilised valemid ja praktilise tahtsuse.

Empiirilise osa pdhirdhk oli analtiisida ChatGPT abil koostatud nelja erineva
eesmaérgiga investeerimisportfelli, milleks olid agressiivne, konservatiivne, S&P 500 ja 30-
aasta portfell, viimase tulemuslikkust aga antud t60 raames ei hinnatud. Peat(ki alguses esitas

autor metoodilise raamistiku, selgitades pdhjalikult nii analtdsiprotsessi kui ka kasutatud
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andmeallikaid. LOputdo praktilises osas kogus ja analtilisis autor esmalt erinevates
portfellides olevate aktsiate ajaloolisi hinnaliikumisi vaadeldaval perioodil (09.01.2025 —
09.04.2025). Seejarel leidis teooriale tuginevalt nii Uksikaktsiate kui ka portfellide
tulumé&arad ja standardhalbed. Lisaks eelnimetatud mdddikutele arvutas autor taiendavalt
portfellide 16ppvaartused, Sharpe’i suhtarvud, beetakordajad ning maksimaalsed langused.
Saadud tulemused kattusid osaliselt ka varasemalt tehtud uuringutega ning néitasid, et kuigi
ChatGPT keelemudel suudab koostada struktureeritud investeerimisportfelle vastavalt
etteantud riskitaseme kriteeriumitele, siis portfellide efektiivsus konkreetsete eesmérkide,
nagu naiteks tulumaérade saavutamisel, jai vaadeldaval perioodil piiratuks.

Kokkuvattes jareldab autor, et suured keelemudelid vdivad olla kasulikuks abimeheks
investeerimisportfellide koostamisel tdnu oma Glimale vdimekusele, kuid siiski ei ole need
veel piisavalt taiuslikud, et asendada spetsialistide poolt l1&biviidud p&hjalikku analtdsi ja
strateegilist otsustusprotsessi. Lisaks on oluline meeles pidada, et investeerimisega kaasnevad
riskid ning tehisintellekti poolt genereeritud soovitused ei vélista voimalikke kapitalikaotusi
ega taga kindlalt positiivseid tulemusi.

LOputdo edasiarendamiseks ning suurte keelemudelite potentsiaali paremaks
madistmiseks tasuks testida paringute erinevaid variatsioone, mis arvestaksid ka muutlike
turutingimustega ja valuutakursside kdikumistega. Kuid miks mitte késitleda lisaks pikemat
ajaperioodi ning erinevaid varaklasse, nagu néiteks kruptovarasid voi volakirju. Samuti vdib
olla huvitav hinnata erinevate keelemudelite, nditeks DeepSeek, Google Gemini ja GPT-03

soovituste tulemusi.
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LISA A

Tehisnarvivorkude struktuur

Feedforward neural network Recurrent neural network
Input Hidden Output Input Hidden Output
Layer Layer Layer Layer Layer Layer

Allikas: (Engin & Kara, 2017)
Mérkus: Feedforward neural network — ettepoole suunatud narvivork, Recurrent neural

network — korduv narvivork
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LISAB
ChatGPT agressiivse portfelli vastus

Alljargnevalt on toodud naidis agressiivne aktsiaportfell 10 000 euro investeerimiseks
3-kuulise horisondiga, mille eesmark on putelda vahemalt 20% kogutootluse suunas.
Tegemist on korge riskiga strateegiaga, kus fookuses on tugevalt kasvuaktsiad ning eeldus, et
luhikeses perspektiivis suudetakse Uletada turu keskmist. Pea aga kindlasti meeles, et nii
kdrge tootluseesmérgi puhul on ka kahjumiriski tdendosus méargatav!

Vélja pakutud portfell
1. Tesla (TSLA)
- Osakaal: 25%
- Investeering: 2 500 €
- P6hjendus: Tesla on jatkuvalt tiks enim jalgitud ja volatiilsemaid kasvuettevotteid, kus uued
tehnoloogiad (elektriautod, akud, autonoomne s6it) loovad tugevaid uudisvooge. See
tdhendab suurt hinnak&ikumist luhikeses perspektiivis, mis vdib soodsa turusentimendi korral

anda kiiret lisatduget.

2. Nvidia (NVDA)

- Osakaal: 20%

- Investeering: 2 000 €

- P6hjendus: Tegemist on ihe juhtiva kiibitootjaga, kes on viimastel aastatel kasvanud
tohutult tanu tehisintellekti (Al), kriptokaevandamise ja andmekeskuste ndudluse kasvule.
Nvidia aktsia hinnaliikumine v6ib olla lihikeses perspektiivis vaga kbikuv, ent soodsa

turutrendi korral on see andnud investoritele ka markimisvéaarset tootlust.

3. AMD (Advanced Micro Devices)

- Osakaal: 20%

- Investeering: 2 000 €

- P6hjendus: Sarnaselt Nvidiale tegutseb AMD Kkiibitddstuses. Ettevdte on viimastel aastatel
turuosa suurendanud ning panustab nii personaalarvutite, méngukonsoolide kui ka

serverikiipide segmendis. Hea kvartalitulemus voib aktsia hinda Kiiresti kergitada.

4. Palantir Technologies (PLTR)
- Osakaal: 15%
- Investeering: 1 500 €
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- P6hjendus: Palantir on andmeanaliittika valdkonna ettevdte, mis pakub kérgtehnoloogilisi
lahendusi nii riigiasutustele kui ka eraettevotetele. Tehisintellekti ja suurandmete (Big Data)
kasutuse laienemine vdib Palantiri aktsiahinda lihiajaliselt tOsta, eeldusel et ettevGte néitab

haid kasvunumbreid voi sdlmib mérgilisi lepinguid.

5. Coinbase (COIN)

- Osakaal: 20%

- Investeering: 2 000 €

- P6hjendus: Coinbase on USA suurim kriptobdrs ning kriiptovarad kipuvad olema véga
volatiilsed. Kui kriiptoturg 3 kuu jooksul taas positiivse hoo sisse saab, on Coinbase’i aktsial

potentsiaali kiireks tdusuks. Samas kaasneb valdkonnaga ka kdrge regulatiivne ja tururisk.

Kokkuvote

- Portfelli kogumaht: 10 000 €

- Portfelli jaotus:

- Tesla (TSLA): 2 500 € (25%)

- Nvidia (NVDA): 2 000 € (20%)
- AMD: 2 000 € (20%)

- Palantir (PLTR): 1 500 € (15%)

- Coinbase (COIN): 2 000 € (20%)

See jaotus on véga agressiivne ning keskendub eeskatt tehnoloogia- ja kriptosektori
kasvuaktsiatele. K8ik mainitud ettevotted on lihiajalises perspektiivis tuntud suure
volatiilsuse poolest, mis v@ib kiire turu tdusu korral aidata taita 20% tootluse eesmérgi, kuid
sama tbendoline on langus, kui turusentiment peaks muutuma negatiivseks.

Oluline meeles pidada
1. Riskijuhtimine: 3 kuud on véaga lihike ajaperiood ning 20% tootluse piudlemine tahendab
kdrgendatud riski kaotada markimisvéaarne osa algsest kapitalist.

2. Volatiilsus: Tehnoloogia- ja kriiptosektori aktsiad voivad paevas kdikuda mitme protsendi
vorra.

3. Investeerimise eesmérk: Kui sinu eesmark on liihike ja kiire kasum, arvesta vbimalusega,
et turutingimused vdivad kiirelt muutuda. Suure tdendosusega pead aktsiaturgu aktiivselt
jalgima ja vajadusel Kiirelt reageerima.

4. Mitmekesistamise kusimus: Selles portfellis on sektorite 16ikes kull mitmeid erinevaid

nimetusi, ent valdavalt ollakse seotud tehnoloogiasuunaga. Kui soovid riske hajutada, voiks
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portfelli lisada néiteks teistesse sektoritesse kuuluvaid vai eri regioonides tegutsevaid
ettevotteid.

NB! Tegemist on néidisportfelliga, mitte konkreetse investeerimissoovitusega. Iga
investeerimisotsus tuleks labi mdelda lahtudes enda riskitaluvusest, finantsolukorrast ja

pdhjalikust turuanaludsist.

48
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LISAC
ChatGPT konservatiivse portfelli vastus

Alljargnev on néidisportfell, mis koosneb tiksnes aktsiatest ning mille eesméark on
hoida riski vdimalikult madalal, ent samal ajal pttida 3 kuu jooksul uletada inflatsiooni ning
séilitada seejuures esialgset kapitali (10 000 eurot). Kuna nii lihikeseks perioodiks on
aktsiainvesteeringud alati seotud olulise mé&éaramatusega, tuleb kindlasti arvestada vdimalike
kdikumistega.

Portfelli jaotus (100%)
1. Johnson & Johnson (JNJ) — 20%
- Panus: 2 000 €
- Johnson & Johnson on globaalne tervishoiukonglomeraat, mis on pikka aega néaidanud
stabiilset kasvu ja jarjepidevat dividendimakset. Tervishoiusektor on historistelt olnud

majanduslanguste ajal suhteliselt vastupidav.

2. Procter & Gamble (PG) — 20%

- Panus: 2 000 €

- Procter & Gamble on tuntud tarbekaupade (kodukeemia, hiigieenitooted) tootja, mille
tooted on tarbijatele igapaevased hadavajalikud ka rasketes majandusoludes. See stabiilne

ndudlus aitab aktsia hinnal tldiselt kdikumistele paremini vastu panna.

3. Coca-Cola (KO) - 20%

- Panus: 2 000 €

- Coca-Cola on pikaajalise ajaloo ja stabiilse rahavooga joogitootja, mis on tuntud oma kdrge
dividendimakse poolest. Noudlus on suhteliselt hinnakindel ning tarbijad jatkavad brénditud

jookide ostmist ka raskemates majandustsuklites.

4. Walmart (WMT) - 20%

- Panus: 2 000 €

- Walmart on tiks maailma suurimaid jaekaubanduskette. Majanduslikult ebakindlatel aegadel
kipuvad tarbijad liikuma odavamate hindade suunas, mida Walmart pakub. Seega on

Walmarti mutgimaht tavaliselt suhteliselt stabiilne.

5. Microsoft (MSFT) — 20%
- Panus: 2 000 €
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- Microsoft on ks maailma véartuslikemaid tehnoloogiaettevotteid, millel on tugev
turupositsioon nii pilveteenustes, kontoritarkvaras kui ka operatsioonististeemides. Vaatamata
sektori suuremale volatiilsusele on Microsofti arimudel mitmekulgne ja stabiilsem kui
paljudel teistel tehnoloogiaaktsiatel.

Miks just need aktsiad?
- Stabiilsed sektorid: Tervishoid (JNJ) ja tarbekaupade sektor (PG, KO, WMT) on
majanduslanguste ajal ajalooliselt véhem kukkunud kui tstklilised sektorid.
- Dividenditulu: Ko&ik neist ettevotetest maksavad dividende, mis aitab veidi kompenseerida
vOimalikku hinnakdikumist.
- Tugevad bilansid: Suured ja pika ajalooga ettevotted on ldjuhul paremini kapitaliseeritud
ja suudavad volakriiside v6i muude majandusraskuste korral paremini vastu pidada.
- Geograafiline hajutatus: Kuigi kdik need ettevdtted on noteeritud USA bdrsidel, tegutsevad
nad globaalselt, mis aitab riski hajutada.

Riski ja inflatsiooni aspekt
- Riski hajutamine: Kuigi portfell koosneb ainult aktsiatest, vahendab hajutamine mitme
erineva sektori ja ettevotte vahel Uihe konkreetse aktsia voi sektori kukkumise moju
kogutulemusele.
- Inflatsiooni Gletamine: Isegi konservatiivsed aktsiad vdivad lihiajaliselt kbikuda, kuid
tugeva dividendimakse ja stabiilse dritegevuse abil on neil potentsiaal inflatsiooni 3 kuu
jooksul veidi tletada.
- Vdimalikud ohud: Aktsiaturg vdib 3 kuu jooksul tugevasti kbikuda (nditeks
makromajanduslike uudiste vdi maailmapoliitiliste sindmuste tottu). Luhikese
investeerimishorisondi puhul tuleb sellega arvestada.

Kokkuvote
- Kapital: 10 000 €
- Investeerimishorisont: 3 kuud
- Portfell:
1. Johnson & Johnson (JNJ) — 2 000 € (20%)
2. Procter & Gamble (PG) —2 000 € (20%)
3. Coca-Cola (KO) -2 000 € (20%)
4. Walmart (WMT) — 2 000 € (20%)
5. Microsoft (MSFT) — 2 000 € (20%)
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See portfell on néide konservatiivsest strateegiast aktsiates ainult 3-kuulise
horisondiga. Tuletan siiski meelde, et lUhikese tahtajaga on aktsiaturgude liikumist raske ette
naha ja hinnakdikumised vdivad olla jarsud. Seega on alati soovitatav analtitisida oma riskiisu

ja konsulteerida vajadusel finantsndustajaga.
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LISAD
ChatGPT S&P 500 portfelli vastus
Alljargnev portfell on koostatud ambitsiooniga pudda lthikeses — 3 kuu —
perspektiivis edestada S&P 500 indeksit, mis tdhendab tildjuhul suuremat riski kui ,,turuga
koos litkumine*. Kuna liihiajalise tootluse ette ennustamine on darmiselt keeruline, on oluline
teadvustada, et selline strateegia vdib tuua suuremat volatiilsust ning ka vdimalust seatud

eesmarki mitte saavutada.

Kogukapital: 10 000 €

Ajahorisont: 3 kuud

Eesmérk: Putda tletada S&P 500 indeksi tootlust
Vahend: 100% aktsiates

1. NVIDIA (NVDA) - 25%

- Summaline paigutus: 2 500 €

- P6hjendus: NVIDIA on tehisintellekti (Al), mangunduse ning andmekeskuste
graafikaprotsessorite (GPU) arendajana (ks turu liidritest. Al-tehnoloogia voidukéik tostab
ettevotte vaartust, kuigi aktsia on volatiilne. Lihikeses perspektiivis v8ib turule tulla nii

negatiivseid kui ka positiivseid llatusi, kuid NVIDIA-st on saanud Al-sektori keskne nimi.

2. Alphabet (GOOGL) — 20%

- Summaline paigutus: 2 000 €

- Pohjendus: Google’i emafirma Alphabet on maailma iiks suurimaid digireklaami tegijaid ja
Al-lahenduste arendajaid. Reklaamiturg kull kdigub majandustsiklite 16ikes, ent
otsingumootor, YouTube ja pilveteenused pakuvad ettevdttele stabiilseid rahavoogusid.

Lihikeses plaanis vdivad Al-uudised ja reklaamituru paranemine aktsia hinda toetada.

3. Amazon (AMZN) - 20%

- Summaline paigutus: 2 000 €

- PGhjendus: Amazon on valitsev e-kaubanduses ning pakub ka suurt osa oma kéibest ja
kasumist pilveteenustest (AWS). E-kaubanduse (sh tarbijate ostujdu) taastumine voi
paranemine vOib aktsiat luhiajalises plaanis toetada. Samuti on AWS jatkuvalt kasumlik ja

kasvav valdkond, mis voib S&P 500 indeksi vastu hoogu anda.
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4. Apple (AAPL) — 20%

- Summaline paigutus: 2 000 €

- P6hjendus: Apple on ks maailma véartuslikemaid ettevotteid, mille ari hdlmab nii riistvara
(iPhone, Mac) kui ka kasvavat teenuste segmenti (Apple Music, iCloud, Apple TV+ jpm).
Kuigi tarbeelektroonika voib lihikeses perspektiivis olla tundlik tarbijate
kulutamisharjumuste suhtes, on Apple’i tugev briand ja klientide lojaalsus aidanud ettevottel

turukdikumisi varasemalt hasti taluda.

5. Tesla (TSLA) — 15%
- Summaline paigutus: 1 500 €
- P6hjendus: Tesla on end tdestanud elektrisdidukite turu liidrina. Luhikeses perspektiivis
vOib aktsia olla véga volatiilne — aktsia hind tduseb ja langeb tihti tugevate uudiste mojul
(nditeks tarnenumbrid, uute tehaste avamine, hinnapoliitika muutused). Suurem risk vdib
samas tdhendada ka v@imalust S&P 500 indeksit tletada, kui uudised on positiivsed.
Miks just need aktsiad?

1. Kasvusektorid (tehnoloogia, e-kaubandus, Al)

Suurema kasvupotentsiaaliga sektorid (Al, pilveteenused, e-kaubandus, rohetehnoloogia)
vOivad luhiajaliselt pakkuda suuremaid hippeid kui laiem turg (S&P 500).
2. Turuliidrid
- Kdik valitud ettevotted on oma valdkonna voi niSisegmendi turuliidrid, mis annab neile
konkurentsieelise.
3. Voimalikud katallsaatorid luhiajaliselt
- Uudised tehisintellekti edusammudest (NVIDIA, Alphabet)
- Positiivsed majandustulemused e-kaubanduses (Amazon)
- Uute toodete véljakuulutamine vai stabiilsed mudginumbrid (Apple)
- Hea tarnestatistika ja potentsiaalselt uued hinnalangetused/uuendused (Tesla)
4. Korgem volatiilsus -> potentsiaal kdrgemaks tootluseks
- S&P 500 koostises on ka palju ettevdtteid, mis ei ole nii kiire kasvuga. Valides suurema
kasvupotentsiaaliga (ent riskantsemad) ettevotted, suureneb vdimalus indeksit lihiajaliselt
uletada.

Kokkuvate ja riskid

- Kapital: 10 000 €
- 3 kuu portfell (eesmérk lletada S&P 500 indeks):
1. NVIDIA (NVDA) -2 500 € (25%)
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2. Alphabet (GOOGL) -2 000 € (20%)
3. Amazon (AMZN) — 2 000 € (20%)
4. Apple (AAPL )-2 000 € (20%)
5. Tesla (TSLA) — 1 500 € (15%)

Olulised tahelepanekud
- Korge volatiilsus: Kuna valitud aktsiad on ,,kasvuaktsiad* (eriti NVIDIA ja Tesla), voib
hinnak6ikumine olla tugevam kui laiemal turul. See suurendab nii vGimalust kdrgemaks
tootluseks kui ka riski, et indeksit ei tletata.
- Makromajanduslikud mdjurid: Lihikese 3-kuulise perioodi jooksul vdivad turge raputada
intressiméaéarade tGus, geopoliitilised sindmused vai erinevad makroprognoosid, mis véivad
portfelli vaartust tles voi alla viia.
- Ei ole garanteeritud: Kuigi eesmérk on lletada S&P 500 indeksit, ei ole lthiajaline tootluse
prognoos kindel. Ajaloolised liikumised ei garanteeri tulevikutulemust.

Soovitatav on jalgida turgu regulaarselt, olla valmis kiireteks otsusteks (nii mutgi- kui
ostusuunaks) ja teadvustada, et 3-kuuline periood on aktsiatesse investeerimiseks véga lihike

ning seotud marksa suurema riskiga vorreldes pikaajalise investeerimisega.
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LISAE
ChatGPT 30-aasta portfelli vastus
Alljargnevas on tks naidisportfell, mis koosneb eranditult aktsiatest ning mille
eesmérk on pikaajaline (30+ aastat) kapitali kasv, et inflatsiooni ja maksude jargselt ostujoud
séiliks voi suureneks. Tegemist on Uhe véimaliku variandiga; investeerimisotsused tuleks
alati teha vastavalt enda riskitaluvusele, finantseesmérkidele ja pdhjalikule uurimistdole.
Suurimate kasvuettevotete valimine on atraktiivne, kuid sellega kaasneb ka kdrgem risk.
Uldised p&himatted
1. Pikaajaline vaade (30 aastat)
o Ajalooliselt on aktsiad pakkunud paremat tootlust kui vdlakirjad vdi hoiused,
kuigi ka suuremat hinnakdikumist (volatiilsust).
o Pikal perioodil on reaaltootlus (inflatsiooniga korrigeeritud tootlus) paljudele
investoritele piisav, et kaitsta raha ostujéudu.
2. Maksustamine ja ostujou séilitamine
o Eesti kontekstis v0ib kasutada investeerimiskontot, et liikata edasi
kapitalikasvu maksustamine; detailid s6ltuvad sinu isiklikust maksustaatusest.
o Uldjoontes on aktsiatesse investeerimisel vaja arvestada nii véimalikku
tulumaksu dividendidelt kui ka kapitali kasvutulu maksust.
o Kui portfell teenib piisavalt pikaajalist aastatootlust (nt 7-10% aastas enne
inflatsiooni), on tdendoline, et maksude ja inflatsiooni jarel ostujdud tbuseb
(aga see pole kunagi garanteeritud).
3. Mitmekesistamine
o Pikaajalises portfellis on tavaliselt mdistlik jaotada raha mitme sektori ja
regiooni vahel (USA, Euroopa, Aasia jm).
o Alla on toodud tehnoloogia- ja tarbekaupade sektori Glekaaluga variant, kuna
viimastel kiimnenditel on tehnoloogia olnud suurema kasvupotentsiaaliga.
Samas sisaldab see ka mdningaid globaalseid tédstushiiglasi ja
finantsettevotteid.
Naidisportfell (kokku 100%)
Jargnevalt on valja toodud 12 aktsiat koos protsentuaalse jaotuse ning euro summadega
(eeldusel, et investeerid 10 000 eurot). Protsentuaalsed osakaalud on Gimardatud téisarvud, et

summa oleks tépselt 100%.

Aktsia Osakaal Investeeritud summa (eurodes)
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Apple (AAPL) 15% 1500 €
Microsoft (MSFT) 15% 1500 €
Amazon (AMZN) 10% 1 000 €
Alphabet (GOOGL) 10% 1000 €
Tesla (TSLA) 10% 1 000 €
Nvidia (NVDA) 10% 1 000 €
Meta (META) 5% 500 €
Taiwan Semiconductor (TSM) 5% 500 €
Berkshire Hathaway (BRK.B) 5% 500 €
LVMH (MC.PA) 5% 500 €
Visa (V) 5% 500 €
ASML Holding (ASML) 5% 500 €
Kokku 100% 10 000 €

Lihike p&hjendus
e Apple, Microsoft (mdlemad 15%)
Kaks maailma suurimat ja stabiilsemat tehnoloogiaettevdtet, millel on tugev
rahavoog, kdrge kasumlikkus ja vBime arendada tulevikutooteid (pilveteenused,
riistvara, tarkvara jne).
e Amazon, Alphabet (m&lemad 10%)
o Amazon on e-kaubanduse ja pilveteenuste valdkonna liider, mis on historiliselt
kasvanud vaga Kiiresti.
o Alphabet (Google) on domineeriv otsinguturu ja internetireklaami liider, lisaks
markimisvaarne panustaja tehisintellekti arenduses.
e Tesla, Nvidia (mdlemad 10%)
o Tesla on elektriautode ja energia salvestamise teerajaja. Kui elektriautode turg
kasvab jarsult, vdib Tesla séilitada juhtpositsiooni.
o Nuvidia on graafikakiipide tootja, kes on kasumlikult positsioneerunud

tehisintellekti, masinGppe ja mangunduse sektorites.
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Meta (endine Facebook) (5%)

Sotsiaalmeedia platvormide (Facebook, Instagram, WhatsApp) valitseja, suur
panustaja metaversumisse ja tehisintellekti tehnoloogiatesse.

Taiwan Semiconductor (TSMC) (5%)

Uks maailma tihtsaim Kiibitootja, toodab kiipe mitmetele suurtele
tehnoloogiafirmadele (sh Apple, Nvidia, AMD jpt).

Berkshire Hathaway (5%)

Warren Buffetti konglomeraat, mis investeerib vaga mitmekesisesse valdkondade
ringi (kindlustus, rongitransport, tootmine jne). Pakub teatud stabiilsust ja hajutust
tehnoloogia kdrval.

LVMH (5%)

Luksuskaupade kontsern (Louis Vuitton, Moét & Chandon, Hennessy jne).
Ajalooliselt tugevad marginaalid ja brandijéud, mis on sageli inflatsioonikindlam kui
odavama hinnaklassi kaupade tootmine.

Visa (5%)

Uks maailma suurimatest makseteenuste pakkujatest. Pikaajalise trendina digitaalsed
maksed kasvavad, mis toetab Visa kdibe ja kasumi kasvu.

ASML Holding (5%)

Holandi kdrgtehnoloogiaettevote, mis toodab Kiipitddstuse tipptasemel
litograafiaseadmeid (vajalikud nano-skaalas kiipide tootmiseks). Kriitilise tahtsusega

komponent kogu globaalses elektroonikatddstuses.

Mida jalgida ja meeles pidada
Risk ja kdikumised
o Ulalmainitud ettevotete aktsiad vivad olla vaga volatiilsed (eriti tehnoloogia),
mist6ttu vaib turgude languse korral portfell ajutiselt palju kaotada.
o Kui eesmérk on hoida aktsiaid 30 aastat, tuleb olla valmis turu tdusudeks ja
mdonadeks.
Regulaarsed sisse- ja valjamaksed
o Kui on vdimalus, tasuks ka edaspidi (nt kord kuus voi kord kvartalis) portfelli
lisada raha, et kasutada &ra ajas keskmistamise (dollar-cost averaging) efekti.
o Voimalike dividendide reinvesteerimine vdib samuti toetada pikaajalist
kogukasvu.

Portfelli imberbalanseerimine
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o

Aja jooksul vdib mdni positsioon kiiresti kasvada (néiteks tehnoloogiasektor),
mis vOBib portfelli tasakaalust vélja viia.

Soovi korral saab kord aastas (v0i kord kahe aasta jooksul) muda veidi tle
kasvanud positsioone ja suurendada alakaalulisi, hoides algset (vGi uut)

protsendilist jaotust.

4. Alternatiivid

o

Kui ei soovi hoida uksikaktsiaid, vaid otsid passiivset lahendust, voiks kaaluda
ulemaailmseid voi laiapdhjalisi ETF-e (nditeks S&P 500, MSCI World,
NASDAQ 100 jms). See aga ei vasta tdielikult tilesandele “ainult aktsiatest
koosnev portfell”.

Vaiksematel ettevotetel voib olla suurem kasvupotentsiaal, aga ka suurem risk.
Ulaltoodud portfell keskendub pigem suurtele, tuntud ja globaalsetele

firmadele, et suurendada t6endosust pikaajaliseks stabiilseks kasvuks.

5. Maksude planeerimine

o

Eestis saab kasutada investeerimiskontot, et likata kasumitelt tulumaksu
tasumine edasi kuni valjamakseteni.

Dividende maksustatakse Eestis reeglina kohe véljamakse hetkel (kui tegu ei
ole Eesti ettevottega, millel on oma reeglid). USA-st v6i mujalt valisriikidest

laekuvate dividendide puhul vdib kehtida kinnipidamismaks.

Kokkuvote

o See aktsiaportfell pakub laiap8hjalist, kuid tehnoloogiakeskset kokkupuudet maailma

juhtivate ettevotetega.

« Pikaajaline (30 aastat) aktsiaturule investeerimine on ajalooliselt andnud t6endoliselt

piisava tootluse, et kompenseerida inflatsiooni ning hoida ostujéudu.

o Alati eksisteerib risk, et tulevikus v@ivad turutingimused erineda ajaloolisest, seega

teadlik riski votmine ja isikliku finantsolukorra hindamine on olulised.

e Tegu on néidisjaotusega — soovitus on enne ostuotsuseid teha iseseisev analtiis voi

konsulteerida finantsndustajaga.

Loplik otsus ja vastutus jaéb alati investorile endale.
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Agressiivne portfell

LISAF

Portfellide kovaratsioonid

Covariance matrix

Tesla Nvidia AMD PLTR COIN
Tesla 0,003048 0,00173302 0,00186001 0,00211702 0,002219
Nvidia  0,001733 0,00242932 0,00156878 0,0019746 0,001593
AMD 0,00186 0,00156878 0,00193711 0,00180805 0,001592
PLTR 0,002117 0,0019746 0,00180805 0,00377463 0,001869
COIN  0,0022189 0,00159255 0,00159214 0,00186902 0,002625
Konservatiivne portfell
Covariance matrix

INJ PG Coca-Cola Walmart MSFT

JNJ 0,0002351 0,0001148 0,0001165 6,584E-05 -6,83E-05
PG 0,0001148 0,0002254 0,0001584 0,0001711 5,813E-05
Coca-Cola  0,0001165 0,0001584 0,0002141 0,0001381 -1,62E-06
Walmart 6,584E-05 0,0001711 0,0001381 0,0005698 0,0002714
MSFT -6,83E-05 5,813E-05 -1,619E-06 0,0002714 0,0004807
S&P 500 portfell
Covariance matrix

Nvidia Google Amazon Apple Tesla
Nvidia 0,002429 0,000824 0,000953 0,00084 0,001733
Google  0,000824 0,000643 0,000571 0,000547 0,001081
Amazon 0,000953 0,000571 0,000779 0,001043 0,001221
Apple 0,00084 0,000547 0,000674 0,001043 0,001221
Tesla 0,001733 0,001081 0,001148 0,001221 0,003048
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Summary
PERFORMANCE EVALUATION OF INVESTMENT PORTFOLIOS BASED ON
LARGE LANGUAGE MODELS: A CASE STUDY ON CHATGPT
Markus Perelstein

In recent years, the rapid advancement of artificial intelligence (Al), particularly large
language models (LLMs), has significantly influenced the whole financial sector. In addition
to traditional investment methods, Al-driven solutions have now emerged in a sense that it
enables investors to analyze complex datasets within seconds, receive personalized
investment recommendations, and construct goal-oriented portfolios. However, it is crucial to
acknowledge that Al-generated responses and suggestions may contain certain errors or
inaccuracies, that could potentially lead investors to financial losses. Therefore, the primary
objective of this thesis was to examine and evaluate the extent to which the ChatGPT
language model can construct investment portfolios based on predefined criteria such as
return, risk, and time horizon.

To achieve this objective, the author first explored the nature of Al and its
applications in the financial sector, particularly in investments. The study began by
introducing the concept of Al and its historical development, highlighting key breakthroughs
from its inception to the emergence of modern LLMs. A central focus of the theoretical
framework was the analysis of LLMs, including their underlying mechanisms and
advantages. At the same time, the author addressed the associated risks and proposed
potential mitigation strategies. The theoretical section ended with an examination of portfolio
evaluation methods used in the thesis, emphasizing their mathematical formulations and
practical significance.

The empirical analysis primarily assessed four distinct investment portfolios
generated by ChatGPT: an aggressive portfolio, a conservative portfolio, an S&P 500
portfolio, and a 30-year portfolio (though the performance of the latter was not evaluated in
this study). The author first established a methodological framework, detailing the analytical
process and data sources. Subsequently, historical price movements of the stocks within each
portfolio were collected and analyzed for the observation period (from January 9, 2025 to
April 9, 2025). Furthermore, other performance indicators such as portfolio values, Sharpe
ratios, beta coefficients, and maximum drawdowns were calculated. The results partially

aligned with prior research, indicating that while ChatGPT can construct structured
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investment portfolios adhering to specified risk criteria, their effectiveness in achieving
specific objectives, such as target returns, remained limited during the observed period.

In conclusion, the study finds that LLMSs can serve as valuable tools in portfolio
construction due to their advanced capabilities. However, they are not yet sufficiently refined
to replace in-depth analysis and strategic decision-making conducted by human experts.
Moreover, it is essential to recognize that investing inherently carries risk, and Al-generated
recommendations do not eliminate potential capital losses or guarantee positive outcomes.

For further research and a deeper understanding of LLMs potential, future studies
could explore variations in prompts that would account for volatile market conditions and
exchange rate fluctuations. Additionally, extending the analysis to longer time horizons and
different asset classes could yield further insights. Also, the comparative assessments of
alternative LLMs, such as DeepSeek, Gemini, or GPT-4 could further enlighten their

effectiveness in investment decision-making.
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